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MOTTO 
 

“Allah tidak membebani seseorang melainkan sesuai dengan kesanggupannya…” 
(Q.S Al Baqarah : 45) 

 
“Karena sesungguhnya sesudah kesulitan itu ada kemudahan, sesunggahnya sesudah kesulitan 

itu ada kemudahan.” 
(Q.S Al Baqarah : 5-6) 

 
“Dan barang siaa menaruh seluruh kepercayaannya kepada Allah (Tuhan), maka Dia akan 

mencukupi mereka.” 
(Q.S At Talaq : 3) 
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ABSTRAK 

 

Pada zaman sekaranag cafe dapat dijumpai dimana-mana, 

kebiasaan tesebut menginginkan sesuatu yang praktis dalam 

pemenuhan kebutuhan akan makanan dan minuman. Tanpa harus 

memandang usia atau kalangan apapun dan dimanapun. Hal tersebut 

yang akhirnya mendoroong para pelaku bisnis untuk merintis bisnis 

ritel dalam bidang kuliner berupa cafe dan resto. Dalam pemilihan 

cafe konsumen dapat memilih cafe berdasarkan kriteria yang 

dibutuhkan. Pada penelitian ini dengan menggunakan metode AHP-

SAW dapat membantu konsumen dalam hal pemilihan cafe terbaik 

berdasarkan 3 kriteria dan 46 data alternatif. Pembobotan untuk nilai 

kriteria dilakukan dengan menggunakan metode AHP, setlah itu di 

perangkingan dilakukan dengan menggunakan metode SAW dengan 

menggunakan alat bantu software Matlab. Hasil dari perhitungan 

AHP-SAW mendapatkan akurasi sebesar 98% dan dapat digunakan 

dalam memilih cafe terbaik.  

 Kata Kunci : Cafe, AHP, SAW 
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ABSTRACT 

 

In this day and age, cafes can be found everywhere, these habits want 

something practical in meeting the need for food and drinks. Without 

having to look at any age or group and anywhere. This has finally 

encouraged business people to start a retail business in the culinary 

field in the form of cafes and restaurants. In choosing a cafe, 

consumers can choose a cafe based on the required criteria. In this 

study using the AHP-SAW method can help consumers in choosing the 

best cafe based on 3 criteria and 46 alternative data. The weighting 

for the criteria values is done using the AHP method, after that the 

ranking is done using the SAW method using the Matlab software 

tool. The results of the AHP-SAW calculation get an accuracy of 98% 

and can be used in choosing thebestcafe. 

 

Keyword:Cafe,AHP,SAW 
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BAB 1  

PENDAHULUAN 

 

1.1 Latar Belakang 

Cafe telah menjadi bagian masyarakat Indonesia. Kebiasaan tersebut 

menginginkan sesuatu yang praktis dalam pemenuhan kebutuhan akan 

makanan dan minuman. Hal tersebut yang akhirnya mendoroong para 

pelaku bisnis untuk merintis bisnis ritel dalam bidang kuliner berupa cafe 

dan resto. Dengan menciptakan susunan cafe yang menaik dapat 

memunculkan minat konsumen untuk mengunjungi cafe dan kemudian 

didukung dengan layanan yang berkualitas memungkinkan untuk 

menciptakan kepuasan konsumen(Sholihah, 2020). 

Metode Simple Additive Weighting (SAW) adalah salah satu metode 

yang digunakan dalam proses pengambilan suatu keputusan. Konsep dasar 

metode SAW adalah mencari penjumlahan terbobot dari rating kinerja 

pada setiap alternatif pada semua atribut. Metode SAW membutuhkan 

proses normalisasi matriks keputusan (X) ke suatu skala yang dapat 

diperbandingkan dengan semua rating alternatif yang ada (Sugianto et al., 

2021) Dimana metode ini merupakan metode pembilangan terbobot atau 

metode yang memberikan kriteria- kriteria tertentu yang memiliki bobot 

nilai masing masing sehingga dari hasil penjumlahan bobot tersebut akan 

diperoleh hasil yang menjadi keputusan akhirnya. Penyelesaian masalah 

menggunakan metode Simple Additive Weighting (SAW) untuk 

menjabarkan bobot-bobot yangsesuai dengan kriteria yang pantas (Silahi, 

2013). 
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Analytic Hierarchy Process (AHP) merupakan suatu model 

pendekatan yang memberikan kesempatan bagi para perencana dan 

pengelola program bidang kesehatan untuk dapat membangun gagasan 

gagasan atau ide-ide dan mendefinisikan persoalan-persoalan yang ada 

dengan cara membuat asumsi - asumsi dan selanjutnya mendapatkan 

pemecahan yang diinginkannya. Penggunaan metode AHP menerapkan 

dengan cerdas pendekatan matematis  yang komplekas namun 

berdasarkan pendekatan kualitatif yang dapat diterima oleh semua stake 

holder dan pengelola program (Makkasau, 2013). 

Metode yang dapat digunakan untuk membuat rekomendasi dalam 

pengambilan keputusan adalah metode AHP dan SAW. Kelebihan metode 

AHP (Analytic Hierarchy Process) adalah AHP membuat permasalahan yang 

luas dan tidak terstruktur menjadi suatu model yang fleksibel dan mudah 

dipahami, Sedangkan kelemahan metode AHP adalah Ketergantungan 

model AHP pada input utamanya. Input utama ini berupa persepsi seorang 

ahli sehingga dalam hal ini melibatkan subyektifitas sang ahli. Kelebihan 

metode SAW (Simple Additive Weight) adalah Menentukan nilai bobot 

untuk setiap atribut kemudian dilanjutkan dengan proses perankingan yang 

akan menyeleksi alternatif terbaik dari sejumlah alternatif, Penilaian akan 

lebih tepat karena didasarkan pada nilai kriteria dari bobot preferensi yang 

sudah ditentukan, Sedangkan kelemahan metode SAW adalah digunakan 

pada pembobotan lokal. 

1.2 Rumusan Masalah 

1. Apa saja kriteria yang digunakan dalam perangkingan cafe di Kota 

Samarinda ? 

2. Bagaimana menentukkan rangking cafe di Kota Samarinda dengan cara 

menggunakan metode AHP-SAW? 

3. Berapa nilai akurasi yang didapatkan dengan metode AHP-SAW dalam 

menentukan perangkingan cafe di Kota Samarinda? 
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1.3 Tujuan 

1. Untuk mengetahui kriteria dalam perangkingan cafe yang ada di Kota 

Samarinda. 

2. Untuk mengetahui cara perangkingan cafe di Kota Samarinda dengan 

menggunakan metode AHP-SAW. 

3. Untuk mengetahui berapa nilai akurasi yang didapatkan dengan 

menggunakan metode AHP-SAW dalam perangkingan cafe di Kota 

Samarinda. 

1.4 Batasan Masalah 

1. Data Responden yang diambil merupakan hasil pengisian kuesioner dari 

mahasiswa Univeristas Muhammadiyah Kalimantan Timur angkatan 

tahun 2021 jurusan S1 Manajemen. 

2. Metode yang digunakan merupakan penggabungan metode AHP-SAW 

tanpa membandingkan dengan metode yang lain. 

3. Tidak membuat sistem dan hanya membuat perhitungan algoritma.
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BAB 2  

TINJAUAN PUSTAKA 

 

Menurut Satriani et.al AHP merupakan model pendukung keputusan yang 

menguraikan masalah multifaktor atau multikriteria yang kompleks menjadi 

suatu bentuk hierarki. Sedangkan menurut Alit Metode AHP adalah sebuah 

kerangka untuk mengambil keputusan dengan efektif atas persoalan yang 

kompleks dengan menyederhanakan dan mempercepat proses pengambilan 

keputusan dengan memecahkan persoalan tersebut kedalam bagian-bagiannya, 

menata bagian atau variabel ini dalam suatu susunan hirarki (Diah Permatasari, 

Dewi Sartika , Suryati 2018). 

Menurut Malik, dan Haryanti (2018), penetapan prioritas satu elemen 

dalam satu persoalan keputusan adalah membuat perbandingan berpasangan 

terhadap suatu kriteria yang ditentukan dengan cara membandingkan secara 

berpasangan seluruh elemen untuk setiap elemen untuk setiap sub system 

hirarki. Perbandingan tersebut diubah dalam bentuk matriks untuk maksud 

analisis numeric. Penilaian antara satu kriteria dengan kriteria lain tidak bisa 

sepenuhnya konsisten. Inkonsistensi ini dapat disebabkan oleh kesalahan 

memasukan penilaian, kurangnya informasi, kurangnya konsentrasi, dunia nyata 

yang tidak selalu konsisten, atau model hirarki yang kurang sesuai. Metode AHP 

mengijinkan terjadinya inkonsistensi penilaian kriteria dengan nilai tidak boleh 

melebihi nilai rasio konsistensi sebesar 10%. Berikut adalah langkah – langkah 

untuk memperoleh nilai rasio konsistensi. 

a. Menghitung lamda maximum 

(λ max) dari setiap matriks berorde n dengan cara 

menjumlahkan hasil perkalian antara jumlah bobot 

seluruh kriteria pada masing-masing kolom matriks 

dengan nilai eigenvector utama dan matriks. 
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 λ 𝑚𝑎𝑥 = 
∑𝑎 

𝑛 

 

   (2.1) 

 

Keterangan : 

∑a = Jumlah nilai setiap kolom matriks 

n = Jumlah kolom 

b. Menghitung nilai indeks konsistensi untuk setiap matriks berorde dengan 

menggunakan rumus 

 𝐶𝐼 = λ 𝑚𝑎𝑥−𝑛 

𝑛 −1 

Keterangan : 

CI = Indeks Kositensi (Consistency Index) 

 n = Orde matriks 

λ max = Nilai eigen terbeesar dari matriks berorde n 

c. Rasio konsistensi dapat dihitung menggunakan rumus : 

 𝐶𝑅 = 
CR

 

𝑅𝐼 

Keterangan : 

CR   = Rasio konsitensi (Consistency Ratio)  

RI   = Indeks acak (Random Index) 



6  

n = Jumlah kolom 

d. Menghitung nilai indeks konsistensi untuk setiap matriks berorde 

dengan menggunakan rumus 

 𝐶𝐼 = λ 𝑚𝑎𝑥−𝑛 

𝑛 −1 

Keterangan : 

CI = Indeks Kositensi (Consistency Index) 

n = Orde matriks 

λ max = Nilai eigen terbeesar dari matriks berorde n 

e. Rasio konsistensi dapat dihitung menggunakan rumus : 

 𝐶𝑅 = 
CR

 

𝑅𝐼 

Keterangan : 

CR = Rasio konsitensi (Consistency Ratio) 

RI = Indeks acak (Random Index) 

 
 
 
 
 

(2.2) 
 
 
 
 
 
 
 

 
(2.3) 

 

Mertoder SAW serring dike rnal derngan istilah mertoder pernjurmlahan terrbobot. 
Konserp dasar mertoder SAW (Simple r Additiver We righting) adalah me rncari 
pernjurmlahan te rrbobot dari rating kinerrja pada sertiap alterrnatif pada sermura 
atriburt. Me rtoder SAW dapat mermbantur dalam perngambilan kerpurtursan suratur 
kasu rs, akan tertapi perrhitu rngan derngan mernggurnakan mertoder SAW ini hanya yang 
me rnghasilkan nilai terrbe rsar yang akan terrpilih se rbagai alterrnatif yang terrbaik. 
Perrhiturngan akan sersu rai de rngan mertoder ini apabila alterrnatif yang terrpilih 
me rmernurhi kriterria yang terlah diternturkan. Mertoder SAW ini lerbih erfisiern karerna 
waktur yang diburturhkan dalam perrhiturngan lerbih singkat. Mertoder SAW 
me rmburturhkan prosers normalisasi matriks kerpurtursan (X) ker suratur skala yang dapat 
diperrbandingkan derngan sermura rating alterrnatif yang ada(Hanggar Wahyur Agi 
Prayogo, 2018). 

a. Normaliasis matriks kerpurtursan, yang dimana pada proserdurr ini sertiap 

atriburt diurbah mernjadi nilai yang se rbanding. Sertiap normalisasi dari nilai 

xij dapat dilakurkan derngan rurmurs : 
  𝑥𝑖𝑗  

  𝑀𝑎𝑥ل

I 𝑖 

 𝑟𝑖𝑗 = 
𝑀𝑖𝑛 𝑥𝑖𝑗 

I    

𝗅 𝑥𝑖𝑗 

Jika j adalah atriburt keru rnturngan (bernerfit) 
 
 
 

Jika j adalah atriburt biaya (cost) 
❪
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Urnturk i = 1,2,3…m, dan j = 1,2,3…n (2.4) 
 

dimana rij adalah rating kine rrja te rrnormalisasi dari alte rrnatif Ai pada atribu rt Cj; 
i=1,2,...,m danj=1,2,...,n. Nilai pre rferre rnsi urnturk se rtiap alte rrnatif (Vi) diberrikan 
se rbagai: 

n 

 𝑉𝑖 = ∑  𝑊𝑗𝑟𝑖𝑗 (2.5) 
j = 1 

Nilai Vi yang lerbih bersar mngide rntifikasikan bahwa akterrnatif Ai lerbih terrpilih. 

 
Tabel 2. 1 Penelitian Sebelumnya 

 

No. Penulis/Tahun Judul Metode Hasil 

1. (Narti, Sriyadi, 

Rahmayani, 

Syarif. 2019) 

Perngambilan 

Ke rpurtu rsan Mermilih 

Se rkolah Derngan 

Mertoder AHP 

AHP Merndapatkan 

nilai CR urnturk 

kriterria prioritas 

se rbersar 0,002. 

2. (Agu rstini, 

2018) 

Perne rrapan Mertoder 

AHP Pada Permilihan 

Kosmertik Yang Terpat 

Urnturk Sisiwi SMA 

AHP Merndapatkan 

nilai CR urnturk 

kriterria prioritas 

se rbersar 0,07 

3. (Azhar, 

Handayani 

2018), 

Analisis Faktor 

Prioritas Dalam 

Permiliha Pe rrurmaha 

KPR Me rnggurnakan 

me rtoder AHP 

AHP Merndapatkan 

nilai CR urnturk 

krite rria prioritas 

se rbersar 0,056. 

4. (Hanggar 

Wahyur Agi 

Prayogo, 2018) 

IMPLE rME rNTASI 

MErTODE r SIMPLEr 

ADDITIVEr WErIGHTING 

(SAW) UrNTU rK 

PErNE rNTUrAN 

PErNE rRIMA ZAKAT 

SAW Merndapatkan 

hasil serterlah 

me rlaluri 

perrhitu rngan 

derngan 

me rnggurnakan 

me rtoder SAW 
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    tingkat aku rrasi 

dalam 

me rnerntu rkan 

perne rrima zakat 

yaitur rata-rata 

diatas 80% 

5. (Ader  Rizki 

Sariaman 

Pu rrba, Derwi 

Ku rsurmaningsih 

2020) 

Implerme rntasi Siste rm 

Pernurnjang Kerpu rtursan 

Dalam Permilihan 

Calon Teram Leraderr 

Mernggurnakan 

Mertoder Simple r 

Additiver We righting 

(SAW) 

SAW Dari hasil 

perrhitu rngan 

tingkat aku rrasi 

dalam permilihan 

Calon Teram 

Leraderr, 

perrhitu rngan 

me rndapatkan 

perrserntaser 

86,6%. 

6. (Arman   Gani, 

Awang  Harsa 

Kridalaksana, 

Zainal Arifin, 

2019) 

Analisa Perrbandingan 

Mertoder Simple r 

Additiver We righting 

(SAW) Dan Weright 

Produrct (WP) Dalam 

Permilihan Kamerra 

Mirrorlerss 

SAW 

WP 

Hasil dari 

Pe rmilihan 

Kame rra 

Mirrorlerss 

me rnggurnakan 

dura mertoder yaitur 

SAW dan WP 

didapatkan 

perrberdaan hasil 

aku rrasi WP 

se rbersar 72,2% 

se rdangkan SAW 

Merndapatkan 
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    nilai serbersar 

81,81%. 

7. (Gerder Surrya 

Maherndra a , 

Kade rk  Yota 

E rrnanda 

Aryanto, 2019) 

SPK Pe rnernturan Lokasi 

ATM Mernggurnakan 

Mertoder AHP dan SAW 

AHP-SAW Dari perrhiturngan 

perne rnturan Lokasi 

ATM 

me rndapatkan 

hasil aku rrasi 

derngan 

me rnggurnakan 

me rtoder AHP dan 

SAW serbersar 

92,11% . 

8. (Diah 

Perrmatasari, 

Derwi Sartika, 

Surryati, 2018) 

Perne rrapan Mertoder 

AHP Dan SAW U rnturk 

Perne rnturan Kernaikan 

Jabatan Karyawan 

AHP-SAW Hasil dari 

re rkomerndasi 

kernaikan jabatan 

karyawan derngan 

me rnggurnakan 

me rtoder AHP dan 

SAW 

me rndapatkan 

hasil yang sama 

yaitur serbersar 

100%. 

9. (Murhammad 

Ali Al Atas, 

2015) 

Permoderlan Sisterm 

Pakar Diagnosa 

Pernyakit Tanaman 

Cabai Merrah 

Mernggurnakan 

Mertoder AHP-SAW 

AHP-SAW Hasil perngurjian 

aku rrasi Peryakit 

Tanaman Cabai 

Merrah derngan 

me rnggurnakan 

mertoder AHP dan 

SAW 
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    me rnghasilkan 

niali serbersar 

96%. 

10. (Ke rcitaan 

Harerfa, 2020) 

Sisterm Perndurku rng 

Ke rpurtu rsan Kerlayakan 

Permbe rrian Pinjaman 

derngan Mertoder 

Analytical Hie rrarchy 

Procerss (AHP) dan 

Simpler Additiver 

We righting (SAW) 

AHP-SAW hasil 

pernghiturngan 

dan 

implerme rntasi 

siste rm 

perndurku rng 

kerpu rtursan yang 

diursurlkan dari 

kerlayakan 

permbe rrian 

pinjaman, yaitu r 

derngan mertoder 

AHP dan SAW 

didapat akurrasi 

90,67%. 

 

 
Mernu rrurth Solihah (2020), cafer su rdah mernjadi bagian dari masyarakat 

Indonersia. Ke rbiasaan ini me rncari yang praktis u rntu rk merme rnu rhi ke rbu rtu rhan makan 

dan minurm. Pada akhirnya, hal ini merndorong para perngursaha urnturk mermurlai riterl 

di bidang ku rlinerr be rrurpa kafe r dan rerstoran. Te rrciptanya pernataan cafer yang 

didurku rng derngan ku ralitas perlayanan yang dapat mernarik perrhatian konsurme rn, 

berrku rnjurng ker cafe r dan me rningkatkan ke rpu rasan konsu rme rn. 

Perne rlitian yang akan dilaku rkan adalah implerme rntasi mertoder AHP-SAW 

dalam permilihan cafer di kota Samarinda. 



11  

BAB 3 
METODOLOGI PENELITIAN 

 

Perne rlitian ini dilaku rkan derngan alurr yan dimurlai dari perngurmpurlan 
data, perngolahan data dalam pe rnerntu ran kriterria dan data alterrnatif, 
me rnernturkan bobot masing-masing krite rria de rngan mernggurnakan mertode r 
AHP, dan merlaku rkan pe rrangkingan de rngan mernggu rnakan mertoder SAW. 

Perngu rmpu rlan data dilaku rkan derngan mernggu rnakan kure rsione rr yang 
akan diberrikan kerpada re rspondern yang me rrurpakan mahasiswa di 
Urniverrsitas Murhammaddiyah Kalimantan Timu rr jurrursan S1 Manajerme rn 
angkatan Tahurn 2021 urntu rk merndapatkan krite rria dan data alterrnatif. 

Terrdapat 3 kriterria yaitu r Fasilitias, Rasa dan Harga. Dan 46 data 
alterrnatif yaitu r Aa, Bb dan Cc. 

 
Taberl 3. 1 Data Sampe rl  

 
Y (Alternatif) Fasilitas Rasa Harga 

Blasterran Café 1 5 3 
Cafer D'purncak 5 3 1 
Cafer Lain Hati 1 3 5 
Cafer Salman 1 5 3 
Cangkrurk 5 1 1 
Caramerl 1995 4 8 6 
Ce rtro Coffer 78 53 59 
De r Paris Café 2 8 8 
Du ra Daurn Café 5 1 3 
D'warna Coffere r 1 4 10 
Fore r 1 3 1 
Frozernto Café 6 6 6 
Giras 3 6 15 
J.CO Coffe rer 3 5 1 
Janji Jiwa 20 16 18 
Ju rrdol 9 17 17 
Kerdai Tanjakan  3 5 1 
Klinik Coffe rer 10 6 2 
Kopi Dari Hati 3 1 5 
Kopi Jadi  1 3 5 
Kopi Kernangan 8 8 2 
Kopi Lain Hati 4 10 4 
Kopi Rurmah Ibur 3 5 1 
Kopiria 51 34 43 
Kurlo 13 3 11 
Mahkota Permancingan 5 1 3 
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Marimar 1 5 3 
Mernante ra 1 5 3 
Montana 3 1 1 
Ombos 5 1 3 
Re rtro Café 5 1 3 
RPP Café 3 1 5 
Ru rang Hati 6 10 2 
Ru rmah Kerdura 1 5 1 
Safaa Coffe rer 5 1 3 
Safe rhourser 5 1 3 
Salman Ave rnure r 16 10 10 
Serarah 1 3 5 
Serve rnfu rn 1 3 5 
Terras Coffe r 3 5 1 
Terras Roe rmah 11 7 6 
Toffe r Cofferer 3 5 1 
Violate r café 1 5 3 
Vlory  10 2 6 
Yerns' Derlight Coffer Pastry & 
Re rsto 3 5 1 
Yurcaffer 1 10 2 

 
 

Berrdasarkan data yang dihimpu rn dari rerspondern dapat dipu rtu rskan bahwa : 
 

1. Fasilitas se rdikit curku rp pernting dibandingkan Harga 
2. Fasilitas cu rkurp pernting dibandingkan Lokasi 
3. Fasilitas lerbih pernting dibandingkan Rasa 
4. Fasilitas lerbih pernting dibandingkan Pe rlayanaan 
5. Harga se rdikit lerbih / sama pernting dibandingkan Lokasi 
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6. Harga serdikit lerbih / sama pernting dibandingkan Rasa 
7. Harga curku rp pernting dibandingkan Pe rlayanan 
8. Lokasi se rdikit lerbih / sama pernting dibandingkan Rasa 
9. Lokasi cu rkurp pernting dibandingkan Perlayanan 
10. Rasa se rdikit lerbih / sama pernting dibandingkan Pe rlayanan 
 

Taberl 3. 2 Skala Ke rperntingan 

Jika Cm – Cn =  

1 – 10 = 1 ( Serdikit Lerbih / Sama Pernting) 

11 – 20 = 3 ( Curku rp Pernting ) 

 21 = 5 ( Sangat Pe rnting) 

 
 

Se rlanjurtnya diperrolerh matirks be rrdasarkan data diatas serbagai berriku rt : 
 

Taberl 3. 3 Matriks 

 

 
 
 
 
Langkah serlanjurtnya adalah mermbagi nilai sertiap kolom de rngan hasil 

pernjurmlahan dari sertiap kolom : 
 

Taberl 3. 4 Normalisasi Matriks 

 
  F R H 

F 0,714285714 0,789473688 0,555555556 
R 0,142857143 0,157894738 0,333333333 
H 0,142857143 0,052631579 0,111111111 

 
 
 

Langkah serlanjurtnya adakah mermbagi jurmlah baris pada matriks 
derngan ju rmlah kriterria yang digurnakan, dan me rndapatkan nilai erige rnve rctor 
se rbagai be rriku rt : 

  F R H 
F 1 5 5 
R 0,2 1 3 
H 0,2 0,333333 1 

 1,4 6,333333 9 
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Langkah serlanjurtnya adalah mernghiturng lamda maximurm ( λ max ) 
derngan mernggu rnakan perrsamaan 2.1. 

 

λ max =  (1,4 × 0,686438319) + (6,333333 × 0,211361738) + (9 
× 0,102199944)  

3 
 

λ max = 0,9610136466 + 1,338624270212754+ 0,919799496  

3 
 

λ max = 3,219437412812754 

3 
= 1,07 

 

Se rterlah merndapatkan niali λ max, se rlanjurtnya me rncari nilai 
Consiste rncy Inde rx derngan mernggu rnakan perrsamaan 2.2. 

 

CI = 
1,07−3 

3−1 
 

CI = 
−1,93 

2 
 

CI = −0,96 
 

Lalur pada tahapan berriku rtnya adalah mernerntu rkan 
nilai Consisterncy Ratio (CR) de rngan me rnggurnakan nilai 
Inderx Ratio 1, 12 be rrdasarkan tabe rl inde rks rasio de rngan 5 
kriterria, mernggu rnakan pe rrsamaan 2.3. 

 
Taberl 3. 5 Inderx Ratio 

n 1 2 3 4 5 6 7 8 
IR 0,00 0,00 0,58 0,90 1,12 1,24 1,32 1,41 
n 9 10 11 12 13 14 15  

IR 1,45 1,49 1,51 1,48 1,56 1,17 1,59 
 

CR = 
−0,96 

0,58 
 

CR = −1,66 
 

 
 

Derngan nilai CR – 0,90 dan CR ≤ 0,1 maka dapat dikatakan bahwa 
data yang digu rnakan mermiliki sifat konsistern dan dapat dite rrima. 

F 0,686438319 
R 0,211361738 
H 0,102199944 
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Permbobotan kriterria dilaku rkan derngan merngambil dari nilai 
e rige rnve rctor 

maka didapatkan hasil se rbagai be rriku rt : 
 

Taberl 3. 6 Bobot Kriterria 

 
 

 
 
Langkah serlanjurtnya perngerlompokan data alte rrnatif yang sama yang 

dipilih olerh rerspondern be rrberda, akan dijurmlahkan dan dite rnturkan rata-rata 
se rtiap kerlompok alterrnatif yang sama derngan me rmbagi derngan jurmlah 
data alterrnatif yang ada, se rhingga didapatkan tabe rl serbagai berriku rt : 

 
Taberl 3. 7 Taberl Ke rcocokan Data Alte rrnatif Terrhadap Kriterria 

 

 
Karerna nilai sertiap kriterria yang diberrikan ke rpada sertiap alterrnatif 

me rrurpakan nilai ke rcocokan yang berrarti bahwa nilai te rrbersar adalah nilai 
terrbaik. Maka se rmu ra ke rriterria yang dibe rrikan dapat dianggap serbagai 
kriterria ke rurnturngan/berne rfit. 

 
Langkah serlanjurtnya adalah merlakurkan normalisasi pada data tabe rl 

3.5 de rngang mernggu rnakan perrsamaan 2.5 : 
 
F R H 

               0,021          0,108       0,065 
               0,108          0,065       0,021 
               0,021          0,065       0,108 
 
 

(me rne rnturkan nilai absolurt maksimurm se rtiap kolom) 

 Rn1 = 𝑚𝑎{0,021 ; 0,108 ; 0,021 } = 0,108 

Rn2 = 𝑚𝑎{0,108 ; 0,065 ; 0,065 } = 0,108 

Rn3 = 𝑚𝑎{0,065 ; 0,021 ; 0,108 } = 0,108 

F 0,686438319
R 0,211361738
H 0,102199944

Y (Alternatif) Fasilitas Rasa Harga 
Blaste rran Café 1 5 3 
Cafer D'purncak 5 3 1 
Cafer Lain Hati 1 3 5 
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(mermbagi tiap kolom de rngan nilai maksimu rm kolom) 
R11 =  0,021 = 0,194 || R12 = 0,108 = 1 || R13 = 0,021 = 0,194 

                  0,108                           0,108                0,108 

 

R14 =  0,108= 1 || R15 = 0,065  = 0,601 || R16 = 0,065= 0,601 

                   0,108                     0,108                  0,108 

 

R17 = 0,065 = 0,601 || R18 = 0,021 = 0,194 || R19 = 0,108 = 1 

           0,108                      0,108             0,108 

 

Se rterlah dinormalisasi maka te rrbernturklah matriks se rbagai berriku rt : 
 

 
 
 

Yang serlanjurtnya akan te rnturkan perringkat data alte rrnatif 
me rnggurnakan perrsamaan 2.5 serbagai berriku rt : 

V1 = (0,194 × 0,686) + (1 × 0,211) + (0,601 × 0,102)  
 

= 0,133 + 0,211 + 0,061 
 

= 0,405 
 

V2 = (1 × 0,686) + (0,601 × 0,211) + (0,194 × 0,102)  
 

= 0,686 + 0,126 + 0,019 
 

= 0,831 
 

0,194    1 0,601

1 0,601 0,194
0,194 0,601     1 
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V3 = (0,194× 0,686) + (0,601 × 0,211) + (1 × 0,102)  

= 0,133 + 0,126 + 0,102 
 

= 0,361 
 
 

Berrdasarkan mertoder perrhiturnga diatas maka dapat dibe rnturk taberl 
pe rrangkingan serbagai berriku rt : 

 
Taberl 3. 8 Taberl Pe rringkat 

Alternatif Nilai Peringkat 

Aa 0,405 2 

Bb 0,831 1 

Cc 0,361 3 

 

Be rrdasarkan tabe rl 3.6 maka dapat disimpu rlkan bahwa pe rrangkingan 

cafer derngan mernggu rnkan 3 kriterria (Fasilitas, Harga, Rasa) me rnhasilkan, 

alterrnatif Bb merru rpakan alte rrnatif te rrbaik derngan nilai 0,831 Alterrnatif Aa 

pada pe rringkat kerdu ra derngan nilai 0,405. Alte rrnatif Cc pada perringkat 

kertiga derngan nilai 0,361.  

 
Data serlanjurtnya akan diurji derngan mermbandingkan hasil 

perrhitu rngan me rtoder AHP-SAW derngan data yang didapat dari re rsponde rn. 

Hasil nilai aku rrasi adalah : 

 
 𝑁𝑖𝑙𝑎𝑖 𝐴𝑘𝑢𝑟𝑎𝑠𝑖 = 100% − (𝑛𝑖𝑙𝑎𝑖 𝑟𝑎𝑡𝑎 − 𝑟𝑎𝑡𝑎 𝑒𝑟𝑟𝑜𝑟) 

(3.1) 
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Tabel 3. 9. Jadwal Penelitian 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
 
 
 

NO 

URAIAN Waktu 
Pelaksanaan 

Januari Februari Mar 
et 

April Mei 

1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13 14 15 16 17 18 19 20 

1 Pengumpulan 

Refrensi 

                    

2 Identifikasi                     

3 Pengumpulan 

Data 

                    

4 Pemrosesan 

Data 

                    

5 Implementasi                     

6 Evaluasi                     

7 Laporan Hasil                     
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BAB 4  
HASIL DAN PEMBAHASAN 

 
4.1 Analisa Masalah Metode Simple Additive Weighting (SAW) 

dan Analytical Hierarchy Process (AHP). 
 

Acu ran ini berrdasarkan pe rnerlitian sercara urmurm dilaku rkan pada prosers 

permilihan pe rragkingan cafer di samarida. Dimana dalam pe rne rlitian ini sertiap 

cafer akan dinilai be rrdasarkan krite rria. Pernerlitian mernggurnakan mertode r 

Simpler Additiver We righting (SAW) dipe rrlurkan kriterria- kriterria dan bobot 

u rnturk merlaku rkan perrhitu rnganya serhingga akan didapat alte rrnatif terrbaik. 

Urnturk merndapatkan total ranking se rcara kerse rlurru rhan, perrtama 

me rlaku rkan perrhiturngan derngan mernggurnakan mertoder AHP u rntu rk 

me rnernturkan bobot sertiap krite rria. 

 
4.2 Mentukan Kriteria-Kriteria yang Akan dijadkan Acuan dalam 
Pengambilan Keputusan, yaitu Ci  

 
Se rperrti yang surdah dijerlaskan dalam bab 3 serbe rlurmnya terrdapat 46 

alterrnatif dan 3 krite rria yang akan dijadikan krite rria acuran urnturk pe rnilaian 
permilihan pe rrangkingan cafer di samarinda yaitu r : Fasilitas, Rasa dan Harga. 

 
Pada taberl 3.3 didapatkan hasil matriks serbagai be rriku rt : 
 

 
 

 
 
 
 
Se rlanjurtnya terrdapat nilai dari matriks yang dilaku rkan derngan prosers 

perrhitu rngan derngan me rnggurnakan Matlab,  berriku rt adalah hasil 
perrhitu rngan dari Matlab derngan mertoder AHP. 

 
 

  F R H 
F 1 5 5 
R 0,2 1 3 
H 0,2 0,333333 1 
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Pe rmbobotan Mernggurnakan Mertoder AHP 

Kriterria 

    1.0000    1.0000    5.0000    1.0000 

    1.0000    1.0000    1.0000    3.0000 

    0.2000    1.0000    1.0000    5.0000 

    1.0000    0.3333    0.2000    1.0000 

 

 

We rights = 

 

    '0.35174     0.26285     0.25035     
0.13507' 

 

Ju rmlah ke rserlurrurhan bobot (W) 

     1 

 

 

consisterncy_inde rx = 

 

    '-0.91304' 

 

 

consisterncy_ratio = 

 

    '-1.0' 

 

>> 

 
 

 Se rterlah merne rmurkan hasil dari pe rmbobotan mernggu rnakan mertoder AHP 
derngan mermiliki nilai rasio konsisternsi (-1,0),  yaitu r data te rrserbu rt be rrnilai 
konsistern dan layak digu rnakan karna mermiliki nilai yang konsiste rntsi rasio < 0,1. 
Se rterlah itur data alterrnatif dinormalisasikan dderngan mermbagikan nilai jurmlah 
ke rse rlu rrurhan alterrnatif de rngan banyak jurmlah alte rrnatif, serhingga terrdapat hasil 
data serbagai be rriku rt: 
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Taberl 4. 1 Data Alte rrnatif 

 

Y (Alternatif) Fasilitas Rasa Harga 
Blasterran Café 0,02173913 0,108695652 0,065217391 
Cafer D'pu rncak 0,108695652 0,065217391 0,02173913 
Cafer Lain Hati 0,02173913 0,065217391 0,108695652 
Cafer Salman 0,02173913 0,108695652 0,065217391 
Cangkrurk 0,108695652 0,02173913 0,02173913 
Caramerl 1995 0,086956522 0,173913043 0,130434783 
Certro Coffer 1,695652174 1,152173913 1,282608696 
Der Paris Café 0,043478261 0,173913043 0,173913043 
Dura Daurn Café 0,108695652 0,02173913 0,065217391 
D'warna Coffe rer 0,02173913 0,086956522 0,217391304 
Forer 0,02173913 0,065217391 0,02173913 
Frozernto Café 0,130434783 0,130434783 0,130434783 
Giras 0,065217391 0,130434783 0,326086957 
J.CO Coffe rer 0,065217391 0,108695652 0,02173913 
Janji Jiwa 0,434782609 0,347826087 0,391304348 
Jurrdol 0,195652174 0,369565217 0,369565217 
Ke rdai Tanjakan  0,065217391 0,108695652 0,02173913 
Klinik Coffere r 0,217391304 0,130434783 0,043478261 
Kopi Dari Hati 0,065217391 0,02173913 0,108695652 
Kopi Jadi  0,02173913 0,065217391 0,108695652 
Kopi Kernangan 0,173913043 0,173913043 0,043478261 
Kopi Lain Hati 0,086956522 0,217391304 0,086956522 
Kopi Rurmah Ibur 0,065217391 0,108695652 0,02173913 
Kopiria 1,108695652 0,739130435 0,934782609 
Ku rlo 0,282608696 0,065217391 0,239130435 
Mahkota Pe rmancingan 0,108695652 0,02173913 0,065217391 
Marimar 0,02173913 0,108695652 0,065217391 
Mernantera 0,02173913 0,108695652 0,065217391 
Montana 0,065217391 0,02173913 0,02173913 
Ombos 0,108695652 0,02173913 0,065217391 
Rertro Café 0,108695652 0,02173913 0,065217391 
RPP Café 0,065217391 0,02173913 0,108695652 
Rurang Hati 0,130434783 0,217391304 0,043478261 
Rurmah Kerdu ra 0,02173913 0,108695652 0,02173913 
Safaa Coffere r 0,108695652 0,02173913 0,065217391 
Saferhourser 0,108695652 0,02173913 0,065217391 
Salman Avernurer 0,347826087 0,217391304 0,217391304 
Se rarah 0,02173913 0,065217391 0,108695652 
Se rvernfurn 0,02173913 0,065217391 0,108695652 
Terras Coffe r 0,065217391 0,108695652 0,02173913 
Terras Roermah 0,239130435 0,152173913 0,130434783 
Toffer Cofferer 0,065217391 0,108695652 0,02173913 
Violater café 0,02173913 0,108695652 0,065217391 
Vlory  0,217391304 0,043478261 0,130434783 
Ye rns' De rlight Coffer Pastry & 
Rersto 0,065217391 0,108695652 0,02173913 
Yu rcaffer 0,02173913 0,217391304 0,043478261 
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4.3 Hasil Penelitian Menggunakan Alat Bantu Matlab 
 

Nilai alterrnatif yang te rlah di normalisasikan serterlah itur dimasurkkan 
ke rdalam perrhitu rngan mertoder SAW derngan mernggu rnkan Matlab, berriku rt ini 
adalah hasil dari serbu rah perrhiturngan mertoder SAW  : 

 
 

Permilihan mernggurnakan me rtode r SAW 

Data Alte rrnatif 

    0.0217    0.1087    0.0652 

    0.1087    0.0652    0.0217 

    0.0217    0.0652    0.1087 

    0.0217    0.1087    0.0652 

    0.1087    0.0217    0.0217 

    0.0870    0.1739    0.1304 

    1.6957    1.1522    1.2826 

    0.0435    0.1739    0.1739 

    0.1087    0.0217    0.0652 

    0.0217    0.0870    0.2174 

    0.0217    0.0652    0.0217 

    0.1304    0.1304    0.1304 

    0.0652    0.1304    0.3261 

    0.0652    0.1087    0.0217 

    0.4348    0.3478    0.3913 

    0.1957    0.3696    0.3696 

    0.0652    0.1087    0.0217 

    0.2174    0.1304    0.0435 

    0.0652    0.0217    0.1087 

    0.0217    0.0652    0.1087 

    0.1739    0.1739    0.0435 

    0.0870    0.2174    0.0870 

    0.0652    0.1087    0.0217 

    1.1087    0.7391    0.9348 

    0.2826    0.0652    0.2391 

    0.1087    0.0217    0.0652 

    0.0217    0.1087    0.0652 

    0.0217    0.1087    0.0652 

    0.0652    0.0217    0.0217 

    0.1087    0.0217    0.0652 

    0.1087    0.0217    0.0652 

    0.0652    0.0217    0.1087 

    0.1304    0.2174    0.0435 

    0.0217    0.1087    0.0217 

    0.1087    0.0217    0.0652 

    0.1087    0.0217    0.0652 

    0.3478    0.2174    0.2174 



23  

    0.0217    0.0652    0.1087 

    0.0217    0.0652    0.1087 

    0.0652    0.1087    0.0217 

    0.2391    0.1522    0.1304 

    0.0652    0.1087    0.0217 

    0.0217    0.1087    0.0652 

    0.2174    0.0435    0.1304 

    0.0652    0.1087    0.0217 

    0.0217    0.2174    0.0435 

 

Bobot 

    0.6864    0.2114    0.1022 

 

atribu rt positif 

    1.6957    1.1522    1.2826 

 

atribu rt nergatif 

    0.0217    0.0217    0.0217 

 

matrix te rrnormalisasi 

    0.0088    0.0199    0.0052 

    0.0440    0.0120    0.0017 

    0.0088    0.0120    0.0087 

    0.0088    0.0199    0.0052 

    0.0440    0.0040    0.0017 

    0.0352    0.0319    0.0104 

    0.6864    0.2114    0.1022 

    0.0176    0.0319    0.0139 

    0.0440    0.0040    0.0052 

    0.0088    0.0160    0.0173 

    0.0088    0.0120    0.0017 

    0.0528    0.0239    0.0104 

    0.0264    0.0239    0.0260 

    0.0264    0.0199    0.0017 

    0.1760    0.0638    0.0312 

    0.0792    0.0678    0.0294 

    0.0264    0.0199    0.0017 

    0.0880    0.0239    0.0035 

    0.0264    0.0040    0.0087 

    0.0088    0.0120    0.0087 

    0.0704    0.0319    0.0035 

    0.0352    0.0399    0.0069 

    0.0264    0.0199    0.0017 

    0.4488    0.1356    0.0745 

    0.1144    0.0120    0.0191 

    0.0440    0.0040    0.0052 
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    0.0088    0.0199    0.0052 

    0.0088    0.0199    0.0052 

    0.0264    0.0040    0.0017 

    0.0440    0.0040    0.0052 

    0.0440    0.0040    0.0052 

    0.0264    0.0040    0.0087 

    0.0528    0.0399    0.0035 

    0.0088    0.0199    0.0017 

    0.0440    0.0040    0.0052 

    0.0440    0.0040    0.0052 

    0.1408    0.0399    0.0173 

    0.0088    0.0120    0.0087 

    0.0088    0.0120    0.0087 

    0.0264    0.0199    0.0017 

    0.0968    0.0279    0.0104 

    0.0264    0.0199    0.0017 

    0.0088    0.0199    0.0052 

    0.0880    0.0080    0.0104 

    0.0264    0.0199    0.0017 

    0.0088    0.0399    0.0035 

 

Perrangkingan 

    0.0339 

    0.0577 

    0.0294 

    0.0339 

    0.0497 

    0.0775 

    1.0000 

    0.0634 

    0.0532 

    0.0421 

    0.0225 

    0.0871 

    0.0763 

    0.0481 

    0.2710 

    0.1764 

    0.0481 

    0.1154 

    0.0391 

    0.0294 

    0.1058 

    0.0820 

    0.0481 

    0.6589 
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d
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n
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i
  

 
yang didapatkan serterlah itu r akan diurrurtkan dari nilai yabg terrtinggi 

hinggaa nilai terre rndah urnturk permberrian perringkat dalam permilihan cafer 
terrbaik di Samarinda. Be rriku rt ini hasil permilihan cafer di samarinda derngan 
me rnggu rnkan mertoder AHP-SAW : 

 
Taberl 4. 2 Hasil pe rmilihan Cafer de rngan Mertoder AHP-SAW 

Y (Alternatif) Nilai Rank 

Ce rtro Coffe r 1 1 
Kopiria 0.6589 2 
Janji Jiwa 0.271 3 
Salman Avernu rer 0.198 4 
Jurrdol 0.1764 5 
Ku rlo 0.1454 6 
Terras Roe rmah 0.1351 7 
Klinik Coffe rer 0.1154 8 
Vlory  0.1064 9 
Kopi Ke rnangan 0.1058 10 
Rurang Hati 0.0961 11 
Froze rnto Cafe r 0.0871 12 

    0.1454 

    0.0532 

    0.0339 

    0.0339 

    0.0321 

    0.0532 

    0.0532 

    0.0391 

    0.0961 

    0.0305 

    0.0532 

    0.0532 

    0.1980 

    0.0294 

    0.0294 

    0.0481 

    0.1351 

    0.0481 

    0.0339 

    0.1064 

    0.0481 

    0.0521 

 

>> 
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Kopi Lain Hati 0.082 13 
Caramerl 1995 0.0775 14 
Giras 0.0763 15 
Der Paris Café 0.0634 15 
Cafer D'pu rncak 0.0577 16 
Du ra Daurn Cafe r 0.0532 17 
Mahkota Permancingan 0.0532 17 
Ombos 0.0532 17 
Rertro Cafer 0.0532 17 
Safaa Coffe rer 0.0532 17 
Saferhourser 0.0532 17 
Yu rcaffe r 0.0521 18 
Cangkru rk 0.0497 19 
J.CO Coffe rer 0.0481 20 
Ke rdai Tanjakan  0.0481 20 
Kopi Rurmah Ibu r 0.0481 20 
Terras Coffe r 0.0481 20 
Toffer Coffere r 0.0481 20 
Yerns' Derlight Coffe r Pastry & 
Re rsto 0.0481 20 
D'warna Coffe rer 0.0421 21 
Kopi Dari Hati 0.0391 22 
RPP Café 0.0391 22 
Blasterran Café 0.0339 23 
Cafer Salman 0.0339 23 
Marimar 0.0339 23 
Mernantera 0.0339 23 
Violater cafe r 0.0339 23 
Montana 0.0321 24 
Rurmah Kerdura 0.0305 25 
Cafer Lain Hati 0.0294 26 
Kopi Jadi  0.0294 26 
Se rarah 0.0294 26 
Se rvernfu rn 0.0294 26 
Forer 0.0225 27 
   

 
kermurdian hasi te rrserburt dapat di urji derngan me rnyamakan hasil de rngan 

jurmlah alterrnatif terrpilih derngan data  awal. Berriku rt ini hasil dari perrbandingan 

derngan mernggu rnakan me rtoder AHP-SAW  derngan jurmlah alterrnatif yg terlah di 

pilih olerh rersponde rn. 
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Taberl 4. 3 Taberl Pe rrbandingan Hasil 

Y (Alternatif) 
Jumlah 

Alternatif 
Terpilih 

Nilai Rank Keterangan 

Ce rtro Coffe r 23 1 1   
Kopiria 15 0.6589 2   
Janji Jiwa 6 0.271 3   
Salman Avernu rer 4 0.198 4   
Jurrdol 4 0.1764 5   
Kurlo 3 0.1454 6   
Terras Roe rmah 3 0.1351 7   
Klinik Coffe rer 2 0.1154 8   
Vlory  2 0.1064 9   
Kopi Ke rnangan 2 0.1058 10   
Rurang Hati 2 0.0961 11   
Froze rnto Cafe r 2 0.0871 12   
Kopi Lain Hati 2 0.082 13   
Caramerl 1995 2 0.0775 14   
Giras 2 0.0763 15   
Der Paris Café 2 0.0634 15   
Cafe r D'purncak 1 0.0577 16   
Dura Daurn Cafe r 1 0.0532 17   
Mahkota Permancingan 1 0.0532 17   
Ombos 1 0.0532 17   
Re rtro Cafer 1 0.0532 17   
Safaa Coffe rer 1 0.0532 17   
Saferhourser 1 0.0532 17   
Yu rcaffe r 1 0.0521 18   
Cangkrurk 1 0.0497 19   
J.CO Coffe rer 1 0.0481 20   
Ke rdai Tanjakan  1 0.0481 20   
Kopi Rurmah Ibu r 1 0.0481 20   
Te rras Coffe r 1 0.0481 20   
Toffer Coffere r 1 0.0481 20   
Yerns' Derlight Coffe r Pastry & 
Rersto 1 0.0481 20   
D'warna Coffe rer 2 0.0421 21 Errror 
Kopi Dari Hati 1 0.0391 22   
RPP Café 1 0.0391 22   
Blasterran Café 1 0.0339 23   
Cafe r Salman 1 0.0339 23   
Marimar 1 0.0339 23   
Mernantera 1 0.0339 23   
Violater cafe r 1 0.0339 23   
Montana 1 0.0321 24   
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Rurmah Kerdura 1 0.0305 25   
Cafer Lain Hati 1 0.0294 26   
Kopi Jadi  1 0.0294 26   
Se rarah 1 0.0294 26   
Se rvernfu rn 1 0.0294 26   
Forer 1 0.0225 27   

 

Dari hasil perrhitu rngan derngan mernggu rnakan mertoder AHP – SAW derngan 

me rnggurnakan tools Matlab, me rndapatkan nilai terrtinggi ker nilai terrerndah u rnturk 

me rmberrikan pringkat dalam pe rmilihan cafer di kot Samarinda. Maka didapatkan 

hasil se rbagai berriku rt: 

Taberl 4. 4 Taberl Pe rrangkingan 

Perrangkingan 
   

1 Certro Coffe r  
0.6589 Kopiria   
0.271 Janji Jiwa   
0.198 Salman Avernure r  
0.1764 Ju rrdol   
0.1454 Ku rlo   
0.1351 Terras Roe rmah  
0.1154 Klinik Coffe re r  
0.1064 Vlory    
0.1058 Kopi Ke rnangan  
0.0961 Rurang Hati  
0.0871 Froze rnto Cafe r  
0.082 Kopi Lain Hati  
0.0775 Caramerl 1995  
0.0763 Giras   
0.0634 Der Paris Café  
0.0577 Cafer D'pu rncak  
0.0532 Dura Daurn Cafe r  
0.0532 Mahkota Permancingan 
0.0532 Ombos   

0.0532 
Rertro 
Cafer   

0.0532 Safaa Coffe rer  
0.0532 Saferhourser   
0.0521 Yu rcaffe r   
0.0497 Cangkru rk   
0.0481 J.CO Coffere r  
0.0481 Ke rdai Tanjakan   
0.0481 Kopi Ru rmah Ibu r  
0.0481 Terras Coffe r  
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0.0481 Toffer Coffere r  
0.0481 

Yerns' De rlight Coffe r Pastry & 
Re rsto 

0.0421 D'warna Coffe re r  
0.0391 Kopi Dari Hati  
0.0391 RPP Café   
0.0339 Blasterran Café  
0.0339 Cafer Salman  
0.0339 Marimar   
0.0339 Mernantera   
0.0339 Violate r cafe r  
0.0321 Montana   
0.0305 Rurmah Kerdura  
0.0294 Cafer Lain Hati  
0.0294 Kopi Jadi    
0.0294 Serarah   
0.0294 Servernfu rn   
0.0225 Fore r   

    

Pada taberl Perrbandinagan Hasil diatas yang paling banyak 

dipilih rerspondern yaitur cafer (Ce rtro Coffere r) be rrada pada perringkat 

perrtama de rngan mernggu rnakan perrhiturngan me rtoder AHP-SAW .  

se rhingga satu r data tidak se rsurai pada alterrnatif cafe r D’warna Coffe re r 

aku rrasi yang didapatkan dari pe rncocokan hasil me rtoder AHP-SAW 

derngan banyknya ju rmlah alte rrnatif terrpilih adalah serbanyak 98% 

aku rrasi yang didapatkan.  Ole rh kare rna itur pe rne rrapan permilihan cafer 

terrbaik di Samarinda  derngan mernggurnakan mertoder AHP-SAW  

dapat diterrima dan sersu rai derngan yang dharapkan. 
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BAB 5  

PENUTUP 

  
5.1 KESIMPULAN 

 
Be rrdasarkan hasil perne rlitian di atas de rngan me rnggurnakan mertoder AHP 

dan SAW dalam prose rs pe rngambilan kerpu rtursan yang merlibatkan banyak kriterria, 

alterrnatif pada pe rmilihan rangking café di samarinda dapat disimpu rlkan yaitu r: 

1. Derngan mernerrapkan 3 krite rria yang ada antara lain fasilitas, rasa dan 

harga. Prosers permilihan pe rrangkingan café disamarinda di laku rkan 

derngan mernggu rnakan AHP dan SAW. 

2. Permilihian pe rrangkingan café di samarinda de rngan mernggurnakan 

me rtoder AHP dan SAW tahu rn be rrhasil di bu rat dan mertoder ini dapat di 

gu rnakan derlam stu rdi khasu rs permilihan perrangkingan café di samarinda 

yaitu r dapat mermberrikan informasi saran alterrnatif ataur rerkome rndasi 

café di samarinda dan ju rga berrurpa hasil rangking café. 

3. Merroder AHP sangat cocok digurnakan dan mermurdahkan dalam 

perngambilan kerpu rtu rsan berrdasarkan krite rria dan alte rrnatif. Mertoder 

SAW mampur mernjawab pe rrsoalan permilihan yang be rrsifat kriterria. 

5.2 SARAN 

 
Be rrdasarkan dari hasil yang te rlah diu rraikan derngan me rnggu rnakan mertoder 

AHP dan SAW te rrdapat be rberrapa saran yaitu r : 

1. Perne rrapan mertoder dapat dike rmbangkan derngan mertoder yang 

lainnya. 

2. Dapat ditambahkan se rbagai tolak urku rr pe rmilihan perrangkingan cafer di 

samarinda. 

3. Prosers pe rnginpurtan dan nilai di bu rtu rhkan ke rte rlitian agar dapat 

me rmaksimalkan hasil ke rpu rtu rsan. 
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LAMPIRAN 
 

 
 

 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

   Lampiran 1 Source Code Metode AHP 
 

1   
2   
3   
4   
5   
6   
7   
8   
9   
10  
11  
12  
13  
14  
15  
16  
17  
18  
19  
20  
21  
22  
23  
24  
25  
26  
27  
28  
29  
30  
31  
32  
33  
34  
35  
36  
37  
38  
39  
40  
41  
42  
43  
44  
45  
46  
47  
48  
49  
50  
51  
52  
53  
54  
55  
56  
57  
58  
59  
60  
61  
62  
  

clc; 

disp('Pembobotan Menggunakan Metode AHP'); 

X = [ 1   1   5   1;... 

      1   1   1   3;... 

      1/5 1   1   5;... 

      1   1/3 1/5 1;... 

      ]; 

RI=[0,0,0.58,0.9,1.12,1.24,1.32,1.41,1.45,1.49,1.51,1.54,1.56,1.57,1.58]; 

for j=1:length(X)  

    for i=1:length(X) 

    Xn(i,j)=X(i,j)/sum(X(:,j)); 

    end 

end 

  

% Bobot 

for i=1:length(X) 

W(1,i)=(sum(Xn(i,:)))/length(X); 

WCheck = sum(W(:)); 

end 

  

% Menghitung Konsistensi Index 

for j=1:length(X) 

    for i=1:length(X) 

    Xc(i,j)=(X(i,j).*W(j)); 

    end 

end 

for i=1:length(X) 

WSV(i)=sum(Xc(i,:))/4;  

  

Lamda(i)=WSV(i)/W(i); 

end 

disp('Kriteria'); 

disp(X); 

% Menghitung Konsistensi Rasio 

Lamdamax=mean(Lamda); 

CI=(Lamdamax-i)/(i-1); 

CR=CI/RI(i); 

Weights =num2str([W]) 

disp('Jumlah keseluruhan bobot (W)'); 

disp(WCheck); 

consistency_index =  num2str([CI]) 

consistency_ratio =  num2str(CR,'%1.1f') 
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 PERHITUNGAN METODE AHP-SAW MENGGUNAKAN MATLAB 

1   
2   
3   
4   
5   
6   
7   
8   
9   
10  
11  
12  
13  
14  
15  
16  
17  
18  
19  
20  
21  
22  
23  
24  
25  
26  
27  
28  
29  
30  
31  
32  
33  
34  
35  
36  
37  
38  
39  
40  
41  
42  
43 
44 
45 
46 
47 
48 
49 
50 
51 
52 
53 
54 
55 
56 
57 
58 
59 
60 
61 
62 
63 
64 
65 
66 
67 
68 
69 
70 
71 
72 
73 
74 
75 
76 
77 
78 
79 
80 
81 

clc; 

disp('Pemilihan menggunakan metode SAW'); 

 

X = [0.0217391304347826 0.108695652173913 0.0652173913043478 

0.108695652173913 0.0652173913043478 0.0217391304347826 

0.0217391304347826 0.0652173913043478 0.108695652173913 

0.0217391304347826 0.108695652173913 0.0652173913043478 

0.108695652173913 0.0217391304347826 0.0217391304347826 

0.0869565217391304 0.173913043478261 0.130434782608696 

1.695652174         1.152173913         1.282608696 

0.0434782608695652 0.173913043478261 0.173913043478261 

0.108695652173913 0.0217391304347826 0.0652173913043478 

0.0217391304347826 0.0869565217391304 0.217391304347826 

0.0217391304347826 0.0652173913043478 0.0217391304347826 

0.130434782608696 0.130434782608696 0.130434782608696 

0.0652173913043478 0.130434782608696 0.326086956521739 

0.0652173913043478 0.108695652173913 0.0217391304347826 

0.434782608695652 0.347826086956522 0.391304347826087 

0.195652173913043 0.369565217391304 0.369565217391304 

0.0652173913043478 0.108695652173913 0.0217391304347826 

0.217391304347826 0.130434782608696 0.0434782608695652 

0.0652173913043478 0.0217391304347826 0.108695652173913 

0.0217391304347826 0.0652173913043478 0.108695652173913 

0.173913043478261 0.173913043478261 0.0434782608695652 

0.0869565217391304 0.217391304347826 0.0869565217391304 

0.0652173913043478 0.108695652173913 0.0217391304347826 

1.108695652      0.739130434782609 0.934782608695652 

0.282608695652174 0.0652173913043478 0.239130434782609 

0.108695652173913 0.0217391304347826 0.0652173913043478 

0.0217391304347826 0.108695652173913 0.0652173913043478 

0.0217391304347826 0.108695652173913 0.0652173913043478 

0.0652173913043478 0.0217391304347826 0.0217391304347826 

0.108695652173913 0.0217391304347826 0.0652173913043478 

0.108695652173913 0.0217391304347826 0.0652173913043478 

0.0652173913043478 0.0217391304347826 0.108695652173913 

0.130434782608696 0.217391304347826 0.0434782608695652 

0.0217391304347826 0.108695652173913 0.0217391304347826 

0.108695652173913 0.0217391304347826 0.0652173913043478 

0.108695652173913 0.0217391304347826 0.0652173913043478 

0.347826086956522 0.217391304347826 0.217391304347826 

0.0217391304347826 0.0652173913043478 0.108695652173913 

0.0217391304347826 0.0652173913043478 0.108695652173913 

0.0652173913043478 0.108695652173913 0.0217391304347826 

0.239130434782609 0.152173913043478 0.130434782608696 

0.0652173913043478 0.108695652173913 0.0217391304347826 

0.0217391304347826 0.108695652173913 0.0652173913043478 

0.217391304347826 0.0434782608695652 0.130434782608696 

0.0652173913043478 0.108695652173913 0.0217391304347826 

0.0217391304347826 0.217391304347826 0.0434782608695652 

]; 

 

W = [0.68644     0.21136      0.1022]; 

K = [1 1 1]; 

[m,n]=size(X); 



35  

 
   Lampiran 2 Source Code Metode SAW 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
 

82 
83 
84 
85 
86 
87 
88 
89 
90 
91 
92 
93 
94 
95 
96 
97 
98 
99 
100 
101 
102 
103 
104 
105 
106 
107 
108 
109 
110 
111 
112 
113 
114 
115 
116 
117 
118 
119 
120 
121 
122 
123 
124 
125 
126 
127 
128 
129 
130 
131 
132 
133 
134 
135 
136  

 

V=zeros(m,n);  

C=zeros(m,1); 

         

    %-- Construct the Weighted Normalized Decision Matrix  

    t=max(X,[],1);     %--max for benefit attributes 

    t1=min(X,[],1);    %--min for cost attributes 

 

    for j=1:n 

        if K(j)==-1 

           t(j)=t1(j); 

        end 

        if t(j)==0 

            if K(j)==1 

               ['Max =0  in Colums',char(num2str(j,'%d')),' in the 

Decision Matrix'] 

            else 

               ['Min =0  in Colums',char(num2str(j,'%d')),' in the 

Decision Matrix'] 

            end 

            break 

        end 

    end 

 V=X.*repmat(K.*W./t,m,1); 

    C=sum(V,2);  %-- sum row(A) 

    disp('Data Alternatif'); 

    disp(X); 

    disp('Bobot'); 

    disp(W); 

    disp('atribut positif'); 

    disp(t); 

    disp('atribut negatif'); 

    disp(t1); 

    disp('matrix ternormalisasi'); 

    disp(V); 

    disp('Perangkingan'); 

    disp(C); 
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Lampiran 3 Hasil Kuisioner 
 

https://drive.google.com/drive/folders/1MLlwrhGkuoVcBqqcw1jsaWb0DpHFWNc4 
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LAMPIRAN 4 LEMBAR BIMBINGAN KONSULTASI 
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LAMPIRAN 5 SURAT IZIN PENELITIAN 
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UJI PLAGIASI 
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