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ABSTRAK

Perkembangan teknologi telah mengubah cara orang berinteraksi dan melakukan transaksi.
Salah satu inovasi penting adalah mata uang digital, yang biasa dikenal sebagai cryptocurrency.
Baru-baru ini, topik Bitcoin Halving telah menarik perhatian besar di Twitter, bahkan menjadi
trending topic di seluruh dunia. Peristiwa ini memicu banyak opini dan komentar dari pengguna
Twitter. Mengingat banyaknya tweet yang terkait dengan Bitcoin Halving, sangat sulit untuk
menentukan secara manual apakah sentimennya positif atau negatif. Oleh karena itu, diperlukan
text mining untuk mengklasifikasikan sentimen tersebut, baik positif maupun negatif.
Penelitian ini bertujuan memanfaatkan algoritma Naive Bayes Classifier dan pembobotan fitur
menggunakan TF-IDF (Term Frequency — Inverse Document Frequency). Dari total 538 data
tweet yang diperoleh dari proses crawling di media sosial Twitter, dilakukan preprocessing dan
pembobotan kata menggunakan TF-IDF, serta pembagian data untuk pelatihan dan pengujian
model. Dengan beberapa rasio data latih dan data uji yaitu 90:10, 80:20, dan 80:20, hasil
penelitian ini menunjukkan bahwa model Naive Bayes dengan rasio 70:30 mendapatkan hasil
akurasi terbaik yaitu 74%.

Kata kunci: Bitcoin Halving, Twitter, Analisis Sentimen, Naive Bayes, TF-IDF



ABSTRACT

Technological advancements have revolutionized how people interact and conduct
transactions. One significant innovation is digital currency, commonly known as
cryptocurrency. Recently, the topic of Bitcoin Halving has garnered substantial attention on
Twitter, even trending worldwide. This event has sparked numerous opinions and comments
from Twitter users. Given the large volume of tweets related to Bitcoin Halving, manually
determining whether the sentiment is positive or negative is extremely challenging. Therefore,
text mining is necessary to classify these sentiments as either positive or negative. This study
aims to utilize the Naive Bayes Classifier algorithm and feature weighting using TF-IDF (Term
Frequency — Inverse Document Frequency). From a total of 538 tweet data collected through
crawling on social media Twitter, preprocessing and word weighting using TF-IDF were
conducted, followed by data splitting for model training and testing. With various training and
testing data ratios of 90:10, 80:20, and 80:20, the results of this study indicate that the Naive
Bayes model with a 90:30 ratio achieved the best accuracy of 74%.

Keywords: Bitcoin Halving, Twitter, Sentiment Analysis, Naive Bayes, TF-IDF
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