LAMPIRAN

Lampiran 1 Tampilan Dataset Stunting Kota Samarinda

BB Tanggal zs s s Naik | Jmi
No Nama JK Lahir TB Lahir Prov Kab/Kota Kec Pukesmas Desa/Kel Posyandu RT RW Pengukuran Berat Tinggi LiLA BB/U BB/U TB/U T8/U BB/TB BB/TB ::;::‘ \Qt
Berat
KALIMANTAN SUNGAI TEMINDUNG PULAU Badan Gizi
1. DIMAS ADITYA L 35 49 TIMUR SAMARINDA PINANG REMAJA PERMAI INDAH 2023-01-02 9.1 74.5 0 Normal -0.39 Normal -0.21 Baik -0.39 o
KALIMANTAN SUNGAI TEMINDUNG PULAU Gizi
2. SITI AISYAH P 3 48 TIMUR SAMARINDA PINANG REMAJA PERMAI INDAH 34 2023-01-02 12 94 0 Kurang -2.25 Pendek -2.09 Baik -1.46 o
Berat
KALIMANTAN SUNGAI TEMINDUNG PULAU Badan Gizi
3. M AL FATIH L 2.8 49 TIMUR SAMARINDA PINANG REMAJA PERMAI INDAH 2023-01-02 8.1 69 0 Normal -0.53 Normal -0.65 Baik -0.14 o
Berat
ALMAHIRA KALIMANTAN SUNGAI TEMINDUNG PULAU Badan Gizi
4. AKIRA AKBAR P 3.98 50647201 TIMUR SAMARINDA PINANG REMAJA PERMAI INDAH 2023-01-02 6.3 63.5 0 Normal -0.31 Normal 0.42 Baik -0.74 o
GIUNIA KALIMANTAN SUNGAI TEMINDUNG PULAU Risiko Gizi
5. QAMELA P 35 50 TIMUR SAMARINDA PINANG REMAJA PERMAI INDAH 34 2023-01-02 10.6 72.5 0 Lebih 171 Normal 0.23 Lebih 2.14 o
Berat
ADNAN KALIMANTAN SAMARINDA Badan Gizi
150462 IRAGUSTI L 3 50 TIMUR SAMARINDA UTARA LEMPAKE LEMPAKE SRI REJEKI 2023-12-30 3 50 Normal -0.73 Normal 0.06 Baik -1.19 -
SIENA AL Berat
RAISHA KALIMANTAN SUNGAI Badan Gizi
150463 RAMADHANI P 3 52 TIMUR SAMARINDA PINANG REMAJA BANDARA LESTARI 24 2023-12-13 13 95.5 0 Normal -1.22 Normal -1.11 Baik -0.85 o
AFIZAH KALIMANTAN SAMARINDA TENUN BALO Gizi
150464 KHAIRINA P 25 45 TIMUR SAMARINDA SEBERANG MANGKUPALAS SAMARINDA NEGARA 12 2023-12-09 2.5 45 Kurang -2.03 Pendek -2.63 Baik -0.35 -
Berat
M ARSYA KALIMANTAN SAMARINDA MEKAR Badan Gizi
150465 KHOLIF P 3 49 TIMUR SAMARINDA uLu JUANDA AIR HITAM SEJAHTERA 32 2023-12-19 3 49 Normal -1.56 Normal -1.3 Baik -1.04 -
MUHAMMAD KALIMANTAN SAMARINDA SUNGAI Gizi
150466 IQBAL L 29 49 TIMUR SAMARINDA ILIR SIDOMULYO DAMA RAMANIA 0 2023-12-29 2.9 49 Kurang -2.97 Pendek -2.48 Baik -1.37 -
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Lampiran 1 Surat Pengantar Pengambilan Data
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Kepada Yih.

Kepala Dinas Keschatan Kota Samarinda
di-

Tempat
Assalamu ‘alatkum Warrahmatullahi Wabarrakatuh

Puji Syukur kepada Allah Subhanahu wa ta"ala yang senantiasa melimpahkan Rahmat-
Mya kepada kita sekalian. Aamiin,

Sehubungan untuk memenuhi Tugas Akhir/Skripsi Tahun Akademik 2023/2024, maka
dengan ini kami bermaksud untuk melakukan pengambilan data di Dinas Kesehatan Kota
Samarinda. Adapun datz yang diminta yaitu data penyakit stunting di Kota Samarinda tahun
2023, dengan nama mahasiswa sebagai berikut:

No Nama NIM Program Studi
1 | Ari Ahmad Dhani 2011102441090 Teknik Informatika
2 | Bima Satria 2011102441102 Teknik Informatika
3 | Lidya Sari 2011102441121 Teknik Informatika
4 | Mukminatul Munawarch 2011102441064 Teknik Informatika
5 | Siti Muawwanah 2011102441153 Teknik Informatika

Demikian surat permohonan ini dibuat. Atas perhatiannya dan kefjasamanya kami
mengucapkan lerima kasih.

Wassalamu ‘elaikum Warrahmatullahi Wabarrakatuh

Kampus 12 L ic H. Juanda, No15, Samarings

Karmpus 2 | ). Pelita. Pesana Mahakam, Samarings




Lampiran 2 Kartu Bimbingan

KARTU KENDALI BIMBINGAN LAPORAN KARYA ILMIAH

Nama Mahasiswa

NIM

Nama Dosen Pembimbing

Judul Penclitian

At Ahmad Dhani
2011102441090

Taghfirul Azhima Yoga Siswa, S.Kom, M.Kom
PERBAIKAN AKURASI RANDOM FOREST DENGAN
ANOVA DAN SMOTE PADA KLASIFIKASI DATA

STUNTING

No Tanggal Uraian Pembimbingan Paraf Dosen
L
1 | 22 Januari 2024 Membahas tahapan penelitian skripsi W
yd
2 | 28 Januari 2024 Mencari paper/artikel rujukan penclitian ‘ ) a%
i

3 | 5 Februari 2024 Review survei paper untuk mencari permasalahan

pada klasifikasi data minning dan mecari topik

penclitian yg masih relevan untuk diteliti
4 | 16 Februari 2024 Review technical paper dan road maps penelitian,

untuk mencari algoritma dan metode untuk

mengatasi permasalahan klasifikasi
5 | 22 Februari 2024 Mencari paper/artikel rujukan yang sesuai dengan

topik penelitian yang telah ditentukan

et
6 | 26 Februari 2024 Penentuan judul penelitian W
\/

7 | 13 Maret 2024 Pembuatan canvas penelitian untuk disubmit ke /

prodi
8 | 15 Maret 2024 Pengajuan surat permohonan data untuk penelitian (W

A

9 | 18 April 2024 Revisi proposal bab 1, bab 2 dan perbaikan

penulisan format skripsi
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10 | 24 Apnl 2024 Revisi proposal bab 1 dan bab 2, untuk ,
penyelesaian akhir sebelum disubmit
11 | 10 Mai 2024 Pembahasan Penulisam bab 3 dan 4 serta naskah
publikasi
12 | 17 Mai 2024 Revisi naskah skripsi bab 3 dan bab 4 serta naskah
publikasi
s
13 | 3 Juni 2024 Revisi naskah Publikasi Sebelum dipublish /
'l
mengetahui
Dosen Pembimbing '

(ag

NipN. 1118038 8o




RIWAYAT HIDUP

Ari Ahmad Dhani, atau biasa disapa dengan sebutan Ari, lahir di jawa
tengah tepatny di daerah Demak pada 07 April 2002, Penulis merupakan
anak ke-dua dari Bapak Sukari dan Ibu Rumini. Menempuh pendidikan di
SDN 002 Loa Kulu tahun 2008 kemudia 2014, SMPN 1 Loa Kulu tahun
2014 — 2017, SMAN 1 Loa Kulu tahun 2017 — 2020. Kemudian penlis
tercatat sebagai mahasiswa pada perguruan tinggi swasta Universitas
Muhammadiyah Kalimantan Timur pada Fakultas Sains Dan Teknologi
jurusan Teknik informatika pada tahun 2020. Saat menjadi mahasiswa
penulis pernah melaksanakan perogram magang di Perusahaan
pertambangan batu bara yaitu PT. Bukit Baiduri Energi Kutai Kartainegara selama 3 bulan yang
dilaksanakan pada semester 7. Demikian deskripsi riwayat hidup yang penulis sampaikan jika
terdapat kesalahan atau kekurangan mohon dimaafkan karena kesempurnaan hanya milik Sang
Maha pencipta, maka penulis mengharapkan kritik dan saran mengenai skripsi ini.
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JADWAL PENELITIAN

Bulan / 2024

No Jenis Penelitian
Jan Feb Mar Apr Mei Jun Jul
Tahap Pra Penelitian

1.  Menentukan Judul Penelitian

2. Menyusun Rumusan Masalah

3. Mencari Data Pendukung

4.  Menyusun Metode Penelitian

5. Menyusun Proposal Penelitian

6.  Review Desk Simpel

Tahap Penelitian

1.  Pengumpulan Data

2. Analisis Data

3. Pengujian algoritma Random Forest

Tahap Akhir Penelitian

1. Penyusunan Laporan

2. Evaluasi

3. Penyempurnaan Laporan

4.  Seminar Hasil
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SELURUH KODE PYTHON

© import pandas as pd
import numpy 2s np

From sklearn.model_selection import train test split
import sesborn as sns

import matplotlib.pyplot as plt
pit.style.use’ seaborn-darkerid'f)]

H

<ipythan-input-1-56fe50b77cb25:8: MatplotlibDeprecationkiarning: The sesborn styles shipped by Matplotlib are deprecsted since 3.6, as they no longsr correspond to the styles shipped by seaborn. Howsve
plt.style.use('seaborn-darkgrid' )

import pandas as pd
data = pd.read_csv('datasetfixstunting.csv')

data = pd.read_csv('datasetfixstunting.csv')

# Menghitung jumlah dats sebelum penghapusan duplikat
total_data_sebelunm = len(data)

2 Mengurutkan data berdasarkan kalom “Nama® dan "Tanggal Pengukura
data = data.sort_values(by=[ 'Nama’, ‘Tanggal Pengukuran'], ascending=[True, False])

secara menurun

# Menghapus duplikst berdasarkan kolom *Nama® dan mempertahankan yang pertama (yeng memiliki tanggal pengukuran terbaru)
data = data.drop_duplicates(subset="Hama', keep='first')

# Menghitung jumlah dats setelah penghapusan duplikat
total_data_sesudah = len(data)

print(f'Total da
print(f'Total ga

cebelum penghapusan guplikat: {total data_sebelum}")
setelsn penghapusan cuplikat: {total data_sesusan}”)

data.head()

[b]

Total date sebelum penghapusan duplikat: 150465
Total data setelah penghapusan duplikat: 34199

Nama JK Berat Tinggi LilA BB/U IS BB/U  TB/U IS TB/U BB/TB IS BB/TB Naik Berst Badan Jml Vit A Tanggal Pengukuran
143850 AALVIN L 18.06 NaN 18.0 Risiko Lebih 1.9  Normal 0.41 Risiko Gizi Lebih 0.07 N NaN 2023-12-16
88655 AFADLAN L 11.06 83.0 00 Berat Badan Nomal -0.08 Normal -0.97 Gizi Baik 0.04 = NaN 2023-07-10
128450 AFARISWICAKSONO L 9807 780 160 Berat Badan Nomal -1.75 Pendek 284 Gizi Baik -047 (o] 1.0 2023-10-06
119328 AFATHAN L 1500 1070 170 Berat Badan Nomal -1.08 Normal 014 Gizi Baik -183 T 1.0 2023-10-23
20569 AFAUJAN L 1400 1000 00 BeraiBadan Nomal -0.85 Normal -0.16 Gizi Baik -1.14 ] 1.0 2023-02-07

@ nissing values = data.isna().sum()
# Menampilkan jumlah missing values untuk setiap kolom
print(*Junlah missing values untuk setiap kolom:")

print(missing values)

5% Jumlsh missing values untuk setiap kolom:
1

Nama

TS a
Berat 156
Tinggi 11885
LiLa 5623
BB/ ]
s B8/U 39
T8 2640
5 T8/U 2482
BE/T8 2627
5 58/T8 2453
Naik Berat Badan a
ml Vit A 21548
Tangegal Pengukuran []

dtype: int6a

© data.drop_duplicates(inplace=True)
data.dropna{inplace=True)

pd.set_option( display.max_rows', 18) # Atur jumlah maksimum baris yang aitampilkan

data
= Nama JK Berat Tinggi LilA BB/U 7S BB/U  TB/U ZS TB/U BB/TB IS BB/TB Naik Berat Badan Jml Vit A Tanggal Pengukuran
128459 AFARISWICAKSONO L 9.07 78.0 16.0 Berai Badan Nomal -175 Pendek -2.840000 Gizi Baik -0.47 o 1.0 2023-10-06
119828 AFATHAN L 1500 1070 170 Berat Badan Normal -1.08 MNormal 0140000 Gizi Baik -1.83 T 10 2023-10-23
20569 AFAUJAN L 1400 1000 0O BeratBadan Normal -085 Normal -0160000 Gizi Baik -1.14 (o] 10 2023-02-07
31702 AMISHAEL F 1500 1030 00 BeratBadan Normal 006 Nomal 1050000 GiziBalk -0.80 o 10 2023-02-09
113633 AZHAFIRKAMIL L 1400 1020 00 BeratBadan Nomal -1.91 Normal -1490000 Gizi Baik -1.59 o 10 2023-10-14
27525 yelmi L 17.04 1110 0.0 Berai Badan Nomal -0.04 MNormal 0.080417 Gizi Balk -0.93 N 1.0 2023-02-27
125185 yumna P 1307 1000 140 BeratBadan Normal -1.07 Normal -0.450000 GiziBaik -1.18 o 10 2023-10-14
121521 zZisanaqilakamo L 1405 1020 00 Berat Badan Normal -171 Normmal -1620000 Gizi Baik -1.15 T 10 2023-10-21
22242 zubar L 1703 1070 00 BeratBadan Normal -0.14 Normal -0.130000 Gizi Balk -0.13 o 10 2023-02-20
112022 zulkifiabdi L 1506 1020 00 Berat Badan Nomal -059 MNormal -0690000 Gizi Baik -025 N 10 2023-10-03

8059 rows x 14 columns
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g
print{missing values2)

Jumlah missing values untuk setiap kolom:

Namz
*
Berat
Tinggi
LiLa

BB/TB
75 88/T8
N Berat Badan
Jml Vit A

Tanggal Pengukuran
Length: 14, dtype:

# Bust hestmap untuk menampilkan

plt.Figure(Figsi
sns.heatmap{data.

# Hitung tota

missing values_per_column

# Menghapus Kolom Yang Tidak

data.drop(columns=

pd.set_option(*

seee e

fosscs:

# Menampilkan DataFrame

data
JK Berat Tinggi
128459 L 907 780
119828 L 1500 107.0
20569 L 1400 1000
702 P 1500 1030
113633 L 1400 1020
7525 L 1704 1110
125185 P 1307 1000
121521 L 1405 1020
22242 L 1703 1070
12022 L 1508 1020

8059 rows = 12 columns

from sklearn.preprocessing impor

mlah nilai y
( 2_values_per_column)):

, -5, £'{missing values_per_column[i]}', ha
, fontsize=12, fontueign

= data.isna().sun()

Lita

yang i

gunaian
["Nama", "Tanggal Pengukuran®]

play.max_rows', 18)

ng tiap kolom

*bold’, bbo

inplace=True)}

# Atur jumlsh mak:

BB/U IS BB/U  TB/U

16.0 Berat Badan Normal =1

7.0 Berat Badan Normal
0.0 Berat Badan Normal
0.0 Berat Badan Normal

0.0 Berat Badan Normal

0.0 Berat Badan Normal
140 Berat Badan Normal
00 Berat Badan Normal
00 Berat Badan Normal
0.0 Berat Badan Normal

# Buat instance LabelEncoder

encoder = Labelencoder()

# Kolom yang perlu di-encode

columns_to_encods =

# Loop mel
for column

pd.set_option(

nampilkan hasiln

untuk

'K, "BB/U,

ay.max_rows’, 18)

# Menampilkan Dataframe

data

h!

=

128459 0 907
119828 0 1500
20569 0 14.00
3702 1 1500
13633 0 1400

27525 0 17.04
125185 1 13.07
121521 0 1405
22242 0 1703
112022 0 15.08

8059 rows = 12 columns

780
107.0
100.0
103.0
1020

110
1000
1020
107.0
102.0

Berat Tinggi LilA

16.0
17.0
00
00
00

00
140
00
00
00

'BB/T8"

LabelEncoder

BB/U IS BB/U

0
0
0
[}
0

0
0
0
0
[}

-175
-1.08
-0.85

0.06
-1.091

-004
-1.07
-7
014
059

i setiap kolom yang perlu di-encode dan tera
columns_to_encede
data[column] = encoder

TB/U

Pendek
Normal
Normal
Normal

MNormal

Mormal
Normal
Normal
Normal

Normal

5 Pendek

-1.08 Normal
-0.85 Normal
0.06 Normal
-1.81 Normal

-004 Normal
-107 Normal
-171  Normal
-014 Normal
-059 Normal

, 'Naik Berat Badan']

7s TB/U BB/TB IS

-2.840000
0.140000
-0.160000
1.050000
-1.490000

0.060417
-0.450000
-1.620000
-0.130000
-0.690000

center’, va=
Facecolor

o

75 TB/U
-2.840000
0.140000
-0.160000
1.050000
-1.480000

0.060417
-0.450000
-1.620000
-0.130000
-0.690000

an LabelEncoder

e o

ditampilkan

B8/TB
Gizi Balk
Gizi Baik
Gizi Baik
Gizi Baik

Gizi Baik

Gizi Baik
Gizi Baik
Gizi Baik
Gizi Baik

Gizi Baik

ng ditampilkan

BB/TB
047
-183
-1.14
-0.80
159

-093
-1.18
-1.15
-0.13
-0.25

75 BB/TB Naik Berat Badan Jml Vit A

-0.47
-1.83
-1.14
-0.80

-1.59

o 4 o =z GG e

=z

Maik Berat Badan Jml Vit A

MoN W

¥

10
10
1.0
1.0
10

10
10
10
1.0
1.0

1.0
1.0
1.0
10
1.0

10
10
10
10
10

| + noge |

|+ ems |
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# Ubsh T8/U

data['TB/U'] = data['TB/U'].replace({'Normal’: @,

‘Tinggi': @, 'Pendek’

'Sangat Pendek': 1})

pd.set_option('display.mex_rous', 18) # Atur jumlsh maksimum baris yang ditampilkan

data

JK Berat Tinggi LilA BB/U

128459 0 907 780 16.0 0

119828 0 1500 1070 170 0
20569 0 1400 1000 00 0
34702 1 1500 1030 00 Q
113633 0 1400 1020 0.0 0
27525 0 1704 1110 00 [}
125185 1 1307 1000 140 0
121521 0 1405 1020 00 0
22242 0 1703 1070 00 [}
12022 0 1506 1020 00 [}

8059 rows = 12 columns

data.infol()

<class 'pandas.core.frame.DataFrame'>
Index: 8859 entries, 128459 to 112022
Data columns (total 12 columns):

¥ Column Non-Hull Count

a XK 8059 non-null
1 Berat 8059 non-null
2 Tinggi 8059 non-null
3 LilA 8059 non-null
4 BB 8059 non-null
5 Zs BB/U 8059 non-null
6 T8 2059 non-null
7 25 T8 8059 non-null
8 BB/TB 8059 non-null
9 ZsS BB/TB 8059 non-null

16 Maik Berat Badan 5859 non-null
11 Iml Vit A 8859 non-null
Gtypes: float6a(7), int6a(s)

memory usage: 1.1 MB

data.drop([ "TB/!
data[*TB/U"]

axis=1)

pd.set_option(display.mex_rows, 18)

data

JK Berat Tingei LilA BB/U 7S BB/U TB/U

128459 0 907 780 160 0
119828 0 1500 1070 170 0
20569 0 1400 1000 00 O
3702 1 1500 1030 00 0
13633 0 1400 1020 080 0

27525 0 1704 1110 00 0O
125185 1 1307 1000 140 Q
121524 0 1405 1020 00 0
22242 0 1703 1070 00 0O
112022 0 1506 1020 0.0 0

8059 rows * 12 columns

75 BB/U
-1.75
-108
-0.85

006
-191

-004
-107
B i
-014
-059

float6d

175
-1.08
-0.85

0.06
181

-0.04
-1.07

014
-0.59

from sklearn.preprocessing import MinMaxscaler

scaler = MinMaxScaler()
x = scaler.fit_transforn(x)

x

array([0. , ©.29523676, 9.4 TN
[S: ,]'a.naagum, 0.81428571, ...,
[:: J]'e.asnusz ©.71428571, ...,
a. 1;
. , ©.46292529, 974285718, ...,
[S: ,0.56326003, 081228571, ...,

0. 1,

TB/U S TB/U BB/TB 75 BB/TB Naik Berat Badan Jml Vit A
1 -2.840000 0 -0.47 2 1.0
0 0.140000 0 -183 3 10
0 -0.160000 0 -1.14 ra 1.0
0 1.050000 0 -n8o 2 10
0 -1.490000 0 -1.58 2 1.0
0 0060417 0 -093 1 10
0 -0.450000 0 -118 2 10
0 -1620000 0 <145 3 10
0 -0.130000 0 -013 2 10
0 -0.690000 0 -025 1 10

B e & e

o o o o o

.46083333,
8.3475
9.405

2.49416667,

8.48916667,

-2.840000
0.140000
-0.160000
1.050000
-1.490000

0.060417
-0.450000
-1.620000
-0.130000
-0.690000

[

[

75 TB/U BB/TB 25

66666567,

56666567,

1

8.66666567,

BB/TB Naik Berat Badan Jml Vit A

047 2 10
-183 3 10
114 2 10
080 2 10
159 2 10
-0.93 1 10
118 2 1.0
115 b 10
013 2 10
025 1 10

| T A
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(N
[ ] data['TB/U'].value_counts()
3> TBAU
717
1 742
Name: count, dtype: intsd
[ 1 class data = data['T8/U’].value_counts()
print('Junlah date kelas Stunting:', class_data[1]}
print('Junlah date kelas Tidak Stunting:', class_data[8])
4 Create @ bar plot
sns.barplot (x=class_data.index, y=class_dota.values, palettes['orange’, 'steelblue’])
plt.title("Junlah Data Tidek Stunting dan Stunting")
plt.xlabel("Kelas")
plt.ylabel("Jumlah Data")
plt. show()
5% Junlsh data kelas Stunting: 742
Jumlsh data kelas Tidsk Stunting: 7317
<ipython-input-19-10al7780686e>:7: Futureliarnin
Passing ‘palette’ without assigning “hue' is deprecated and will be removed in v8.14.8. Assign the “x' varisble to “hue’ and set 'legendsFalse’ for the some effect.
sns.parplot(x=class_data.index, y=class data.values, palette=['orange’, 'steelblue’])
Jumlah Data Tidak Stunting dan Stunting
7000
000
5000
5
-
k
= 2000
2000
1000
; L
0 1
Kelas
[ 1 x = data.drop({['TBA" ],axis=1)
y = data["T8/U"]
#ron imblearn.over_sampling import SMOTE
sm = SHOTE(random_state=42, sampling strategy=1)
X_imb, y_imb = sm.fit_resample(x, y)
[ 1 class_dats = y_imb.value_counts()

)

print(*Junlsh data kelss stuntis

*, class_data[1]}

print(*Junlsh data kelas tidak stunting:', class_data[8])

£

Create a bar plot

sns.barplot{x=class_data.index, y=class data.values, palette=|'orange’, 'steelblue’l)
plt.title("Junlah Date Tidek Stunting den Stunting”)

plt.xlabel("Kelas"}

plt.ylabel("Jumlah Data")

plt.shout)

Ju
Ju

mlan data kelas stunting: 7317
mlzn data kelas Tidak stunting: 7317

<ipython-input-21-3c98e4a829bF>:7: Futurearning:

Pas

Jumiah Data

- 8 ¥ 8 8 8 8 8

ssing “palette’ without assigning “hue' is deprecated and will be removed in vd.14.0, Assign the *x variable to “hue® and set "legend=False™ for the same effect.
sns.barplot(;

lass_data.index,

1ass_data.values, palette=['orange', "steelblue'l)
Jumlah Data Tidak Stunting dan Stunting

Kelas



g% from sklesrn.model selection import cross_vel score, StratifiedKFold
m sklearn.ensenble import RandomForestClassifier

m sklearn.metrics im
import numpy as np

t confusion_matrix, accuracy scere, precision score, recell score, 1 score

alidation on the Random Forest classifier with K-18
ancomForestClassifier{max_depth=1, random state=42)

# Kode kfold Cross Validation
cv = StratifiedkFold(n_splits

@, shuffle=True, random state=42)

# Lists to store evaluation met
conf_matrices = [

accuracies = []
precisions
recalls
#1_scores = [

for train_index, test_index i
X_train, X_test

n cv.split(X_imb, y_imb):

b.ilocl test_index]
y_train, y_test = y_imb.iloc[train_index], y_imb.iloc[test_index]
# Train the model

clf.Fit{X_train, y_train)

¥

Predict on the test set
pred = clf.predict(X_test)

# Calculate evaluation metrics
conf_matrices.append(confusion_matrix(y_test, y_pred))
sccuracies.append(accuracy. score(y_test, y_pred))

plconf_matrices, accuracies), 1)

(np.mean(accuracies)

# Calculate and p the average confusion matrix
avg_conf_matrix m{conf_natrices)
print("Average Confusion Matrix:®)
print{avg_conf_matrix)

2.9795081967213115
0.9583579751420765
0.9899719382513661
Fold-4: Accuracy=0.9599718352513661

: Accuracy=8.9856459336143541
© roas: Accuracy=8,9917976760252023
5% 7: Accuracy=@,9938482570@61518
= -8: Accuracy=0.9599635650109364

Accuracy

©.9917976768€82023
.0B49624852150376

Rata Rata

Average Accuracy: 9.9883153767429006
Average Confusion Matrix:

[[7178 139]

[ 32 7285]]

1 import seaborn as sns
import matplotlin.pyplot as plt
import numpy as np

# Calculate the average confusion mat
avg conf_matrix = sum(conf_matrices)

# Create a heatmap
plt.figure(figsi

(8, 6))
sns.heatmap(ave_conf_matrix, annot=True, fmt=".0f", cmap=

plt.xlabel("Fredicted labsls
plt.ylabel("True labels")
plt.title("Average Confusion Matrix Random Forest")
plt.shou{)

[}

Average Confusion Matrix Random Forest

7000

6000
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1000
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JIK Berat Tinggi LilA BB/U Z5 BB/U TB/U Z5 TB/U BB/TB IS BB/TB Naik Berat Badan Iml Vit A

128459 0 9.07 780 160 L] -1.75

-2.840000 o -0.47

119828 0 1500 107.0 170 L] -1.08 0 0.140000 o -1.83
20569 0 1400 1000 OO (] -085 0 -0.160000 o -114
31702 1 1500 1030 00 o 006 0 1.050000 o -0.80
113633 0 1400 1020 0O o -191 0 -1.490000 o -159
27525 0 1704 1110 00 (] -004 0 0.060417 1} -093
125185 1 13.07 100.0 140 o -1.07 0 -0.450000 Q -1.18
121521 0 1405 1020 00 o -1.71 0 -1.620000 o -1.15
22242 0 1703 1070 00 L] -014 0 -0.130000 1] -013
112022 0 1506 1020 0O (] -059 0 -0.680000 1} -025

8058 rows = 12 columns

#rom sklearn.feature_selection import SelectKBest, f_classif

# Menggunakan SelectkBest dengan ANOVA untuk memilih fitur terbaik
selector = SelectkBest(score_funcsf_classif)
X_selected = selector.fit_transform{x, y}

# Mengambil nilai F .dan nama fitur dari SelectKBest
f_valuss = selector.scores_
features = x.columns

# Membuat DataFrame dari fitur dan nilai F
import pandas as pd
Gf_f = pd.DataFrame({ Festure': features, 'F_Value': f_values})

# Sorting DataFrame berdasarkan nilai F secara ascending
df _sorted = of_f.sort_values('F_Value', ascending=False)

# Membuat disgram bar untuk menampilksn nilai F dari semua Fitur
pit.figure(figsize=(12, 6))

plt.bar(df_sorted[‘Festurs'], df_sorted['F_Valus'], color='skyblus')
pit.xlabel( Fitur')

plt.ylabel( Nilai F')

plt.title('Perbandingan Milai F dari Semua Fitur (Ascending)')
plt.xticks(rotation=98)

plLt.shon()

Perbandingan Nilai F dari Semua Fitur (Ascending)

Nilal F

1000

) I.
o Hm
g jd

8 g E g i 3
8 g

4 Mengatur lebar output konsol
pd.set_option( ' display.max_rows', None)
pd.set_option( 'display.max_columns’, Hone)
pd.set_option('display.width’, None}

4 Print nilal F dari semua fitur
print(df_sorted[['Feature', 'F_Valuz']])

Feature F_Value
6 75 TB/U 3991.918974
5 I5 83/U  ©75.781238
4 B88/U  737.297857
2 Tinggi 441.561417
E Berat 299.194343
3 LilA  32.357488
2 K 8.574745
8 75 88/T8 4.964478
7 88/T8 4.669220
8 MNaik Berat Badan 3.936491
10 Iml Vit A Natl

# Mengembalikan pengaturan lebar output konsol seperti semula
pd.reset_option(’display.max_rows')
pd.reset_option('display.max_columns')
pd.reset_option('display.width')

MW om

MW om

ZSBBTB

10
10
10
10

10

10
10
10
10
10

eene

Naik Berat Badan
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# Seleksi Fitur P-Value < 8,1

x = data.drop({[ 'Naik Berat Badan','BB/TB','TB/U’,'Iml Vit A','ZS BB/TB',"IK'],axis=1}
y = datal'TB/U']

from imblearn.over_sampling import SMOTE

sm = SMOTE(random_state=42, sampling_strategy=1)

X_Anv, y_Anv = sm.Fit_resample(x, y)

Berat Tinggi LilA BB/U 25 BB/U IS TB/U
128459 907 780 160 o -1.75 -2.840000
119828 15.00 107.0 17.0 0 -1.08  0.140000
20569 1400 1000 00 0 -0.85 -0.160000
3702 1500 1030 00 0 0.06 1.050000

113633 1400 1020 00 ] -191 -1.490000

27525 1704 110 00 0 -004 0.060417
125185 13.07 1000 140 0 -1.07  -0.450000
121521 1405 1020 00 0 -171 -1.620000

22242 17.03 1070 00 0 -0.14 -0.130000
112022 1506 1020 00 0 -0.59 -0.690000

8059 rows = & columns

#rom sklearn.model_selection import cross_val_score, StratifiedkFold

from sklearn.ensemple import RandomForestClassifier

from sklearn.metrics import confusion_matrix, accuracy_score, precision_score, recall_score, f1_score
import numpy as np

# Perform cross-validation on the Random Forest classifier with k=12
1 = RandomForestClassifier(max_depth=1, random_state=42)

# Kode kfold Cross Validation
cv = StratifiedkFold(n_splits=13, shuffle=True, random state=42)

# Lists to store evaluation metrics for each fold
conf_matrices = []
accuracies

for train_index, test_index in cv.split(X_Anv, y_Anv):
¥_train, X_test = X_Anv.iloc[train_index], X_Anv.iloc[test_index]
y_train, y_test = y_Anv.iloc[train_index], y_Anv.iloc[test_index]

# Train the model
CIF.Fit(X train, y_train)

# Predict on the test set
y_pred = c1f.predict(X_test)

# Calculate evaluation metrics

# Calculate evaluation metrics
conf_matrices.append(confusion_matrix(y test, y pred))
accuracies.append(accuracy score(y_test, y pred))

# Print the evaluation metrics for each fold
for i, (conf_matrix, accuracy) in enumerate(zip(conf matrices, accuracies), 1):
print(f"Fold-{i}: {accuracy}”)

Accuracy
# Print the aversge evaluation metrics

print(*')

print('Hasil Rata Rata')

print(f"Average Accuracy: {np.mean(accuracies}}"}

# Calculate and print the average confusion matrix
avg_conf_matrix = sum({conf_matrices}
print(“Average Confusion Matrix:"}
print(avg_conf_matrix)

Fold-1: Accuracy=8.99658469%4535519
Fold-2: Accuracy=08.9979588196721312
.9936338797814288
.9993169323907184
.9965823658834177
Accuracy=8.9975494158020586
Accuracy=8.9979494193620586
: Accuracy=0.9952153118047847
Accuracy=8.9936329468813671
Fold-18: Accuracy=0.9986329458013571

Hasil Rsta Rats

Average Accuracy: 8.9977448744512852
Average Confusion Matrix:

[[7317 @]

[ 33 7284]]
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rt sesborn as sns
rt matplotlib.pyplot as plt
rt pumpy 3= np

# Calculate the average confusion matrix
avg_conf_matrix = sum(conf matrices)

# Create a heatmap
plt.figure(figsize=(8, 6))
sns.heatmap(avg_conf matrix, annot=True, fmt:

plt.xlabel{"Predicted labels")
plt.ylabel{"True labels")
plt.title("Average Con
plt.show()

on Matrix Random Forest")

Average Confusion Matrix Random Forest
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