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ABSTRAK

Tingkat kelulusan mahasiswa sangat mempengaruhi akreditasi suatu perguruan tinggi. Yang dimana
akreditasi ini seringkali dijadikan tolak ukur oleh perusahaan untuk menerima pelamar karena nilai
akreditasi suatu perguruan tinggi dapat menjadi cerminan dari kualitas pendidikannya. Untuk itu,
penelitian ini bertujuan untuk memprediksi kelulusan mahasiswa prodi Teknik Informatika di
Universitas Muhammadiyah Kalimantan Timur. Yang dimana melalui pengumpulan data yudisium, IPS
(Indeks Prestasi Semester), dan SKS (Sistem Kredit Semester) semester 1 — 7 pada mahasiswa angkatan
2017 — 2020 lalu menggunakan algoritma K-NN (K Nearest Neighbor) pada angkatan 2017 — 2019
untuk mendapatkan hasil akurasi prediksi yang tinggi, lalu menerapkan model algoritma tersebut pada
data mahasiswa angkatan 2020. Dalam penelitian ini, data nilai IPS dan SKS digunakan sebagai atribut.
Dataset dibagi menjadi data training 75% dan data testing 25% untuk mengevaluasi kinerja model.
Evaluasi model dilakukan dengan mengukur akurasi untuk memastikan bagusnya model yang
digunakan. Hasil penelitian menunjukkan bahwa algoritma K-NN memiliki kinerja yang baik dalam
memprediksi kelulusan mahasiswa dengan tingkat akurasi 71,70% dengan nilai K = 5. Analisis lebih
lanjut menunjukkan bahwa nilai K yang diambil dan pembagian data training dan data testing
mempunyai pengaruh yang signifikan dalam memprediksi kelulusan. Penelitian ini menyimpulkan
bahwa algoritma K-NN dapat diandalkan sebagai alat bantu dalam proses penentuan strategi pendidikan
dan pendampingan akademik mahasiswa.

Kata kunci: Algoritma K-Nearest Neighbors (K-NN), prediksi kelulusan, mahasiswa Teknik
Informatika, Universitas Muhammadiyah Kalimantan Timur, IPS SKS.



ABSTRACT

The graduation rate of students greatly affects the accreditation of a university. Where this
accreditation is often used as a benchmark by companies to accept applicants because the
accreditation value of a university can be a reflection of the quality of its education. For this
reason, this study aims to predict the graduation of Informatics Engineering study program
students at the University of Muhammadiyah East Kalimantan. Which through the collection of
Jjudiciary, IPS (Semester Achievement Index), and SKS (Semester Credit System) semesters 1 —
7 in students of the class of 2017 — 2020 and then using the K-NN (K Nearest Neighbor)
algorithm in the class of 2017 — 2019 to obtain high prediction accuracy results, then applying
the algorithm model to the data of students of the class of 2020. In this study, Semester
Achievement Index and credit score data are used as attributes. The dataset was divided into
75% training data and 25% testing data to evaluate the model's performance. Model evaluation
is carried out by measuring accuracy to ensure that the model used is good. The results show
that the K-NN algorithm has a good performance in predicting student graduation with an
accuracy rate of 71.70% with a value of K = 5. Further analysis shows that the K value taken
and the distribution of training and testing data have a significant influence in predicting
graduation. This study concludes that the K-NN algorithm can be relied on as a tool in the
process of determining educational strategies and student academic assistance.

Keywords: K-Nearest Neighbors (K-NN) algorithm, graduation prediction, Informatich
Engineering student, University of Muhammadiyah East Kalimantan, IPS SKS
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BAB1
PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Perguruan tinggi diharapkan memberikan pendidikan yang berkualitas tinggi kepada
mahasiswa. Kualitas perguruan tinggi di Indonesia ditentukan oleh nilai akreditasi yang di nilai
oleh Badan Akreditasi Nasional Perguruan Tinggi (BAN-PT)(Setiyani et al., 2020). Dan
tanggung jawab perguruan tinggi adalah untuk memberikan lulusan yang cerdas, yang dapat
dihitung dari tingkat kelulusan mahasiswa. Tingkat kelulusan juga berpengaruh pada akreditasi
universitas, sehingga institusi pendidikan berusaha membantu mahasiswa agar lulus dengan
tepat waktu (Khasanah et al., 2022).

Mahasiswa mendapat gelar sarjana setelah menyelesaikan program pendidikan dan
memenuhi standar kelulusan yang ditetapkan oleh program studi. Lulusan yang unggul
memiliki kompetensi akademik, termasuk keterampilan teknis dan soff skill yang tinggi. Hal ini
ditunjukkan melalui kinerja di masyarakat dalam bidang pekerjaan dan keilmuannya
(Situmorang et al., 2023).

Berdasarkan penelitian yang dilakukan oleh (Rahmayanti et al., 2020), faktor yang
mempengaruhi waktu pada kelulusan pada mahasiswa adalah SKS, IPS, dan [PK. Dan juga,
menurut Setiyani et al. (2020) faktor yang mempengaruhi tingkat kelulusan mahasiswa banyak
faktor seperti nilai, status ekonomi, dan kualitas perguruan tinggi yang ditempati.

Di era modern ini, analisis prediktif telah menjadi bidang penelitian signifikan pada ilmu
data. Salah satu metode yang sering digunakan adalah menggunakan algoritma K-Nearest
Neighbor (K-NN). K-NN termasuk dalam kategori algoritma pembelajaran mesin yang cepat
dan efisien. Algoritma ini telah terbukti berguna dalam berbagai aplikasi, dari klasifikasi teks,
data pendidikan dan data diagnosis medis, hal ini dikarenakan algoritma K-NN yang sederhana
namun efektif saat melakukan prediksi data(Hidayat, 2022).

Pada studi sebelumnya banyak penelitian yang telah menggunakan algoritma K-NN dalam
berbagai konteks prediktif. Seperti Astri et al. (2022) melakukan prediksi pada kelulusan
mahasiswa Fakultas Teknik Universitas Bina Insan menggunakan algoritma K-NN yang
menghasilkan akurasi pada jurusan Rekayasa Sistem Komputer 91%, jurusan Sistem Informasi
70%, dan Jurusan Teknik Informatika 80%. Selanjutnya penelitian oleh Rani et al. (2019)
melakukan prediksi kelulusan pada siswa SMK Anak Bangsa dan menghasilkan akurasi
93,55%. Berikutnya penelitian oleh Widaningsih(2019) yang melakukan perbandingan pada
setiap algoritma termasuk K-NN untuk memprediksi kelulusan mahasiswa prodi Teknik
Informatika di Universitas Suryakancana, algoritma K-NN menghasilkan akurasi sebesar
68,05%, Error 31,97%, dan AUC 0,725. Selanjutnya penelitian Hakim et al. (2019) yang
memprediksi kelulusan mahasiswa di STMIK Bumigora Mataram menggunakan algoritma K-
NN dengan hasil dari K-Fold Cross Validation 80%, dan Confusion Matrix 98%. Berikutnya
penelitian oleh Mulyati et al. (2020) melakukan prediksi kelulusan siswa di SMP 2 Pegadengan
menggunakan algoritma K-NN dengan rata rata hasil 88,42%. Selanjutnya penelitian
Situmorang et al. (2023) yang memprediksi kelulusan mahasiswa di Universitas Logistik Bisnis
Internasional dengan metode K-NN dan menghasilkan akurasi 100%. Berikutnya penelitian
Novianto et al. (2023) memprediksi kelulusan mahasiswa S1 Hukum Universitas Sebelas
Maret dengan metode K-NN dan menghasilkan akurasi 96,67%.

Seperti yang diketahui bahwa kelulusan mahasiswa adalah komponen penting dalam
penilaian akreditasi pada program studi atau perguruan tinggi seperti yang ada didalam (BAN-
PT, 2022) yaitu sebagai tolak ukur dari penilaian terhadap kinerja suatu perguruan tinggi dari
kualitas pembelajaran yang diberikan (Dodi Guswandi et al., 2021)
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Universitas Muhammadiyah Kalimantan Timur merupakan perguruan tinggi yang berdiri
di Samarinda dengan akreditasi B yang menduduki peringkat nomor 1 Universitas Swasta yang
berada di Kalimantan Timur. UMKT Samarinda saat ini terdiri dari 10 fakultas dan 24 jurusan
dari seluruh program studi untuk seluruh program Diploma 3 hingga Profesi. Didalam buku
panduan akademik Universitas Muhammadiyah Kalimantan Timur pada BAB IV bagian Beban
Studi dan Masa Studi, disebutkan bahwa mahasiswa dengan program S1 (Sarjana) Universitas
Muhammadiyah Kalimantan Timur, wajib menempuh beban belajar 144 — 147 Satuan Kredit
Semester (SKS), dengan batas waktu (semester) pada program sarjana, maksimal 7 tahun atau
14 semester, dengan ketepatan lulus yaitu 4 — 5 tahun atau 8 — 10 semester(UMKT, 2022)

Berikut adalah grafik dari jumlah penerimaan mahasiswa baru prodi Teknik Informatika
dibandingan dengan mahasiswa yang lulus.

Grafik Perbandingan Jumlah Mahasiswa
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Gambar 1. 1 Perbandingan Penerimaan Mahasiswa Baru Dan Kelulusan Mahasiswa

Dapat dilihat pada gambar 1.1 bahwa diantara jumlah penerimaan mahasiswa baru dan
jumlah kelulusan pada angkatan tahun 2017 — 2019 tidak menepati angka sama. Berdasarkan
permasalahan yang ada keterlambatan mahasiswa dalam menyelesaikan studi, yang
berpengaruh terhadap efektivitas pengajaran dosen. Selain itu, masalah ini dapat mempengaruhi
akreditasi perguruan tinggi. Oleh karena itu, pemantauan dan evaluasi berkala terhadap tingkat
kelulusan mahasiswa sangat diperlukan di perguruan tinggi. (Ika Kurniawati, 2019)

Berdasarkan permasalahan yang ada, maka penelitian yang akan dilakukan berjudul
“Penerapan Algoritma K-NN (K-Nearest Neighbor) Untuk Model Prediksi Kelulusan
Mahasiswa”

1.2 Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang di atas maka rumusan masalah pada penelitian ini adalah
memprediksi kelulusan mahasiswa program studi Teknik Informatika Universitas
Muhammadiyah Kalimantan Timur dengan menggunakan algoritma K-NN (K-Nearest
Neighbor)

1.3 Tujuan Penelitian

Tujuan dari penelitian ini adalah

1) Mengumpulkan data kelulusan dan data akademik mahasiswa prodi Teknik Informatika
angkatan 2017 - 2020

2) Menerapkan algoritma K-NN berdasarkan data tersebut.

3) Menghitung akurasi untuk klasifikasi kelulusan mahasiswa menggunakan algoritma K-NN



4) Menerapkan model algoritma K-NN untuk memprediksi kelulusan mahasiswa angkatan
2020

14 Manfaat Penelitian

Adapun manfaat dari penelitian ini adalah :

1) Secara teoritis, hasil penelitian ini diharapkan akan diarsipkan sebagai catatan akademis
yang dapat menjadi dasar bagi penelitian yang akan datang.

2) Dari segi praktis, temuan penelitian dapat dimanfaatkan untuk memberikan informasi yang
dapat menjadi landasan bagi pengambilan keputusan dalam mengevaluasi tingkat
kelulusan mahasiswa, serta untuk memberikan prediksi tentang kelulusan mahasiswa, baik
yang tepat waktu maupun yang tidak tepat waktu.

1.5 Batasan Masalah

Agar masalah ini dapat lebih terfokuskan dan dapat dipahami dengan mudah maka adapun
batasan pada permasalahan ini sebagai berikut:

1. Proses penghitungan menggunakan algoritma K-NN (K-Nearest Neighbor).
Menggunakan data mahasiswa angkatan 2017 — 2020 program studi Teknik Informatika
Universitas Muhammadiyah Kalimantan Timur.

3. Variabel yang digunakan adalah NIM (Nomor Induk Mahasiswa), Satuan Kredit
Semester (SKS) 1 — 7, Indeks Prestasi Semester (IPS) 1 — 7, dan status mahasiswa.

4. Seluruh pengolahan data menggunakan aplikasi RapidMiner Studio.

Belum sampai dibuatkan aplikasi pada penelitian ini.

|9}



2.1

BAB 11
METODE PENELITIAN

Objek Penelitian

Objek pada penelitian ini yaitu memprediksi kelulusan mahasiswa Program Studi Teknik

Informatika Universitas Muhammadiyah Kalimantan Timur.

2.2
1)

a.

2)

2.3

Alat dan Bahan

Peralatan yang digunakan untuk penelitian ini adalah:

Satu laptop dengan spesifikasi AMD Ryzen 5 4500U dengan Radeon Graphics 2.38
GHz, dan RAM 8 GB.

Tools untuk menjalankan algoritma K-NN menggunakan bahasa pemrograman python.
Menggunakan RapidMiner studio untuk menjalankan bahasa python.

Bahan yang digunakan untuk penelitian ini adalah

Data kelulusan mahasiswa angkatan 2017 — 2019

Data penerimaan mahasiswa baru angkatan 2017 — 2020

Data masa studi berupa nilai matakuliah, Indeks Prestasi Semester (IPS), dan Indeks
Prestasi Kumulatif (IPK).

Prosedur penelitian

Tujuan utama penelitian ini ialah melakukan prediksi terhadap kelulusan mahasiswa

dengan menggunakan algoritma K-NN dan mengetahui akurasi dari algoritma ini pada data
mahasiswa Teknik Informatika Universitas Muhammadiyah Kalimantan Timur. Untuk
mencapai tujuan tersebut, maka penelitian ini membuat tahapan penelitian seperti ditunjukkan
pada Error! Reference source not found..
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Penelitian dimulai dengan mengumpulkan data akademik mahasiswa, kemudian
melakukan data preprocessing sehingga data siap untuk dimasukan sebagai inputan algoritma
K-NN, selanjutnya model dievaluasi berdasarkan akurasinya. Setelah itu model diterapkan
untuk memprediksi kelulusan mahasiswa angkatan 2020.

2.3.1 Pengumpulan Data

Dalam pengumpulan data untuk penelitian ini, penulis melakukan observasi langsung
dengan cara mengambil data kelulusan dan penerimaan mahasiswa baru di Universitas
Muhammadiyah Kalimantan Timur tepatnya pada bagian Program Studi Teknik Informatika.
Data yang dikumpulkan berupa data jumlah kelulusan mahasiswa, jumlah penerimaan
mahasiswa, nilai Indeks Prestasi Semester (IPS), nilai Satuan Kredit Semester (SKS). Pengguna
IPS dan SKS untuk memprediksi kelulusan mahasiswa telah digunakan pada penelitian
terdahulu seperti yang telah dilakukan oleh Anwar et al (2021) dengan akurasi yang mencapai
90,6%.

2.3.2 Data Preprocessing

Setelah pengumpulan data, maka tahap selanjutnya adalah data preprocessing. Data
preprocessing merupakan suatu proses yang mengolah data mentah dengan menghapus atribut
yang tidak terpakai sehingga menjadi lebih berkualitas (Pane & Ramdan, 2022). Tujuan dari
data prepocessing ini adalah untuk menyempurnakan data sehingga model yang dihasilkan
memiliki akurasi yang tinggi (Putra et al., 2024). Preprocessing yang dilakukan ialah
memisahkan, pembersihan dan menormalisasikan data sesuai dengan metode yang dipakai agar
siap digunakan untuk analisis dan permodelan. Berdasarkan penelitian yang dilakukan oleh
Amri et al. (2023) yang melakukan penelitian terhadap kelulusan mahasiswa, data
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preprocessing akan dilakukan jika terdapat data yang sama atau data yang bersifat outlier. Dan
juga melakukan penghapusan terhadap atribut yang tidak digunakan (Aprilio Arifin & Malago,
2023).

2.3.3 Pembagian Data

Dari preprocessing data di atas maka di peroleh hasil yaitu penyesuaian dan pemisahan
data menjadi data validasi model yaitu angkatan 2017 — 2019 dan data prediksi yaitu pada
angkatan 2020. Yang mana data validasi model digunakan sebagai pengujian terhadap algoritma
yang dipakai untuk menentukan akurasi. Selanjutnya data prediksi digunakan untuk
memprediksi kelulusan yang akan datang.

2.3.4 Split Data

Selanjutnya untuk pembuatan model K-NN dan evaluasinya, maka data mahasiswa
angkatan 2017 - 2019 dibagi menjadi data training dan data testing menggunakan split data.
Split data adalah suatu proses membagi dataset menjadi dua yaitu data training dan data testing
90% :10%, 85%:15%, 83%:17%, 80%:20%, 75%:25%, 73%:27%, 70%:30%, 60%:40%,
50%:50 tergantung tingginya tingkat akurasi yang dihasilkan (Baiq Nurul Azmi et al., 2023).
Yang dimana data training merupakan sebagian dari dataset yang dimanfaatkan untuk melatih
model dalam pembelajaran mesin pada algoritma yang dipakai. Data ini digunakan untuk
mengajarkan model pola dan keterkaitan dalam data dengan tujuan membuat prediksi.
Sementara itu, data testing merupakan sebagian lain dari dataset yang tidak digunakan selama
pelatihan model. Pada penelitian oleh Qoiriyah et al (2021) menggunakan perbandingan 75% :
25%, yang menghasilkan rata — rata akurasi 85%. Untuk itu pembagian data yang dilakukan
pada penelitian ini adalah 75% : 25%.

2.3.5 Klasifikasi K-NN

Setelah membagi data di atas, maka tahap selanjutnya adalah menjalankan data training
pada algoritma K-NN. Yang dimana, konsep penghitungan algoritma K-NN adalah untuk
mengelompokkan objek yang baru berdasarkan (K) tetangga terdekatnya. K-NN termasuk
dalam supervised learning, yang berarti klasifikasi instance ditentukan berdasarkan mayoritas
kategori pada K tetangga terdekat pada data. Kelas yang paling sering muncul di antara tetangga
maka akan menentukan kelas hasil klasifikasi (Dodi Guswandi et al., 2021). Langkah-langkah
untuk menghitung metode K-Nearest Neighbor antara lain(Mutiara Ayu Banjarsari, H. Irwan
Budiman, 2015):

1.  Menentukan parameter

2. Menghitung jarak antara data yang akan dievaluasi dengan semua pelatihan

3. Mengurutkan jarak yang terbentuk

4. Menentukan jarak terdekat sampai urutan K

5. Memasangkan kelas yang bersesuaian

6.  Mencari jumlah kelas dari tetangga yang terdekat dan tetapkan kelas tersebut sebagai

kelas data yang akan dievaluasi
Penghitungan jarak algoritma KNN dilakukan menggunakan rumus Euclidean Distance
dibawabh ini (Informatika & Dahlan, 2020):

p
d= Z(xm' — X13)? 2.1
=1

Keterangan :

d = Jarak antar objek



x; = Sampel data

x, = Data testing

p = Dimensi data

i = Variabel data
2.3.6 Evaluation

Tahap evaluation digunakan untuk memberikan informasi tentang seberapa baik model
dalam mempelajari pola yang ada dalam data training dan data testing menggunakan akurasi,
presisi, dan recall. Pada penelitian ini, pengukuran kinerja atau evaluasi model dilakukan
dengan cara menghitung nilai akurasi, presisi dan recall pada data testing. Berikut ini adalah
rumus menentukan akurasi, presisi dan recall (Muslim et al., 2019, p. 48)

TP+TN

Akurast = wp T Ep N < 100 22)
TP (2.3)

Presisi = TP T FP
TP 2.4)

Recall = TP+—FN

Keterangan :

1. TP (True Positif) = Observed Class benar dengan hasil predicted class benar.
2. TN (True Negatif) = Observed Class benar dengan hasil predicted class salah.
3. FP (False Positif) = Observed Class salah dengan hasil predicted class benar.
4. FN (False Negatif) = Observed Class salah dengan hasil predicted class salah.

24 Prediksi Kelulusan

Setelah berbagai tahapan di atas, maka selanjutnya menerapkan model K-NN untuk
memprediksi kelulusan mahasiswa angkatan 2020. Mahasiswa Prodi Teknik Informatika adalah
mahasiswa tahun terakhir (semester 8) yang telah menempuh seluruh mata kuliah dan
seharusnya akan lulus pada akhir semester 8 ini.



BAB III
HASIL DAN PEMBAHASAN

3.1 Pengumpulan Data

Proses pengumpulan data yang diambil langsung dari Program Studi Teknik Informatika
UMKT berupa data jumlah kelulusan mahasiswa baru angkatan 2017 —2020 dan data akademik
dari semester 1 sampai semester 7 angkatan 2017 — 2020. Data tersebut dapat divisualisasikan
dalam bentuk Tabel 3.1 dan 3.2.

Tabel 3.1 Data Akademik

NIM NAMA Prodi SKS1 IPS1 .. [IPS7 Status Mahasiswa
17111024410001 ABDUL BASIR SALSABILA  TI 200 3325 ... 3.7941 TEPAT
17111024410002 AGUS SASWONO TI 200 345 ... 3.5882 TEPAT
1811102441004 ANDI FIRANTI TI 200  3.02 ... 211 DIKELUARKAN

1911102441186 ARIA HADI PRADANA TI 20.0 33 3.4545 AKTIF

Pada proses pengumpulan data akademik (Tabel 3.1) yang diperoleh dari Prodi Teknik
Informatika yang memiliki atribut data yaitu NIM, Nama, SKS (Sistem Kredit Semester), [PS
(Indeks Prestasi Semester), dan Status Mahasiswa.

Tabel 3.2 Data Yudisium

NIM NAMA Tempat Tanggal Lahir Tahun Masuk IPK  Status Kelulusan
17111024420002 Agus Saswono Samarinda, 19 Agustus 1997 2017 3.48 Lulus
17111025510003 Andi Devina Safira Muara Jawa, 7 Agustus 1999 2017 4 Lulus

1811102441001 Anton Saputra Samarinda, 16 September 1999 2017 4 Lulus
1911102441167 Ade Salwa Tarakan, 25 Mei 2001 2019 3.58 Lulus

Pada proses pengumpulan data yudisium (Tabel 3.2) yang diperoleh dari Prodi Teknik
Informatika melalui SK Yudisium pada angkatan 2017 — 2019. Yang dimana, pada data ini
mencakup mahasiswa yang sudah lulus.

Angka Penerimaan dan Kelulusan

Mahasiswa
200
150
100
) I I
0 . [ |
2017 2018 2019

B Masuk ®Lulus

Gambar 3. 1 Data Penerimaan dan Kelulusan Mahasiswa
Pada gambar 3.1 merupakan perbandingan antara penerimaan dan kelulusan mahasiswa
pada angkatan 2017 — 2019. Yang dimana, pada angkatan 2017 mahasiswa masuk berjumlah



21 orang dan lulus berjumlah 8 orang, pada angkatan 2018 mahasiswa masuk 119 orang dan
lulus berjumlah 57 orang, pada angkatan 2019 mahasiswa masuk 181 orang dan lulus 61 orang.

3.2 Data Preprocessing

Pada tahap ini preprossesing ini ialah tahap memproses data menjadi lebih berkualitas
sehingga data yang dihasilkan menjadi lebih akurat yaitu dengan cara memisahkan data yang
tidak perlu dan menggabungkan kedua data yang diperoleh dari Prodi Teknik Informatika, serta
mengeliminasi beberapa atribut yang tidak diperlukan. Data preprocesing dapat dibagi menjadi
3 tahap yaitu Data Merging , Data Cleaning, Data Normalization.

3.2.1 Data Merging

Pada proses ini dilakukan penggabungan data antara dua data yang berbeda dari Prodi
Teknik Informatika. Pada proses penggabungan data, mahasiswa yang tidak masuk atau tidak
memiliki data pada salah satu IPS dan SKS akan di eliminasi secara otomatis. Setelah
menggabungkan data, selanjutnya adalah menghapus beberapa atribut yang tidak dipakai yaitu
Nama Mahasiswa, Tempat Tanggal Lahir, Program Studi, Status Mahasiswa, dan IPK.

Tabel 3.3 Penggabungan kedua data dan mengeliminasi atribut tidak diperlukan.

NIM Kelulusan SKS 1 IPS 1 SKS 7 IPS 7 Status
17111024410001 Lambat 20 33250 ... ... 17 37941 Cuti
17111024410002 Tepat 20 34500 ... ... 17 35882 Lulus
1811102441010 Tepat 20 35500 ... ... 17 38824 Lulus

1911102441186 Lambat 20 3.300 22 3.455 Lulus

3.2.2 Data Cleaning

Pada tahap ini, yaitu dilakukan penghapusan data dengan cara memfilter nilai pada atribut
“Status”. Yang dimana, filter yang dilakukan yaitu pada nilai yang bertuliskan “non-aktif” dan
“dikeluarkan”. Setelah melalui proses ini, maka data yang dihasilkan pada angkatan 2017
berjumlah 12 data, angkatan 2018 berjumlah 90 data, dan angkatan 2019 berjumlah 111 data.
Yang dimana jika ditotalkan berjumlah 213 data.

NIM SKS 1 IPS 1 SKS 7 IPS 7 Status Kelulusan
17111024410001 20 33250 ... ... 17 37941 Non-Aktif -
17111024410002 20 34500 ... ... 17 35882 Lulus -
1811102441010 20 35500 ... ... 17 38824 Lulus -

1911102441186 20 3.300 22 3.455 Lulus -

NIM SKS 1 IPS 1 SKS 7 IPS 7 Status Kelulusan
17111024410002 20 34500 ... ... 17 35882 Lulus Tepat
1811102441010 20 35500 ... ... 17 38824 Lulus Tepat

1911102441186 20 3.300 22 3.455 Lulus Terlambat




3.2.3 Data Normalization

Pada tahap ini adalah mengisi nilai pada data yang hilang. Yang dimana jika
menggabungkan data IPS dan data yudisium maka ada beberapa data mahasiswa yang tidak
memiliki keterangan lulus. Hal ini dikarenakan data yudisium hanya berisi data mahasiswa
yang lulus tepat waktu. Sehingga nilai pada mahasiswa yang tidak masuk dalam data yudisium
akan hilang. Karena penelitian ini bertujuan untuk memprediksi lulus tepat atau terlambat,
maka mahasiswa yang belum memiliki status kelulusan akan di beri label “Lambat”. Hal ini
sesuai dengan panduan akademik berdasarkan ketepatan waktu lulus, sehingga kelulusan setiap
angkatan (2017 — 2020) dapat dilihat pada Tabel 3.4. Data normalization akan di tunjukkan

pada Tabel 3.5 dan Tabel 3.6.
Tabel 3.4 Tahun Kelulusan Angkatan

Angkatan Lulus Tepat Waktu

2017 2021
2018 2022
2019 2023
2020 2024

Tabel 3.5 Missing value data pada atribut kelulusan

NIM Kelulusan SKS'1 IPS 1 we .. SKS7 IPS7
17111024410001 ? 20 33250 ... ... 17 37941
1811102441002 Tepat 20 34500 ... ... 17 35882
1911102441003 Tepat 20 35500 ... ... 17 38824

Pada Tabel 3.5 dapat diketahui bahwa ada data yang tidak memiliki nilai pada atribut
“Kelulusan” yang menyebabkan terjadinya missing value data. Selanjutnya pada Tabel 3.6
yaitu mengganti nilai yang hilang pada atribut kelulusan tersebut menjadi “Lambat” sesuai

angkatannya seperti pada Tabel 3.6.
Tabel 3.6 Setelah melakukan replace missing value pada data

NIM Kelulusan SKS1 IPS1 .. .. SKS7 IPS 7
17111024410001 Lambat 20 33250 ... ... 17 37941
1811102441002 Tepat 20 34500 ... ... 17 35882
1911102441003 Tepat 20 35500 ... ... 17 38824

3.3  Pembagian

Setelah melalui tahap diatas, selanjutnya yaitu pembagian data. Pembagian data ini adalah
memisahkan data yang akan digunakan untuk membuat model dan validasi (2017 — 2019) dan
data mahasiswa yang akan diprediksi (2020).

3.3.1 Data Mahasiswa 2017-2019

Pada pembagian data di atas, tahap selanjutnya adalah membagi data validasi
menggunakan split data yaitu data training 75% dan data testing 25%. Yang dimana, dari
banyaknya data yaitu 213 mahasiswa digunakan menjadi data training sebanyak 75% yaitu 160
data dan 25% menjadi data testing yaitu sebanyak 53 data. Data training menjadi data pertama
untuk mengajarkan model pola pada algoritma K-NN dan keterkaitan dalam data dengan tujuan
membuat prediksi. Sementara itu, data testing merupakan bagian lain dari dataset yang tidak
digunakan selama pelatihan model dengan tujuan untuk melatih kinerja model pola pada
perhitungan algoritma K-NN.
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3.3.2 Data Prediksi Mahasiswa 2020

Penjelasan dari pembagian diatas yaitu data mahasiswa angkatan 2017 — 2019 digunakan
untuk membuat model dan validasi model yakni seberapa akurat algoritma yang dipakai untuk
memprediksi data. Selanjutnya percobaan pada data prediksi yaitu data mahasiswa angkatan
2020 yang berjumlah 165 data yang tidak memiliki atribut kelulusan, sehingga kelulusannya
akan diprediksi menggunakan algoritma KNN.

3.4  Kilasifikasi K-NN

Setelah persiapan data, langkah selanjutnya ialah melakukan klasifikasi mahasiswa
angkatan 2020 dengan menggunakan K-NN yang memanfaatkan data mahasiswa 2017-2019.
Untuk melakukan penghitungan data menggunakan algoritma K-NN dapat dijelaskan sebagai
berikut.

Tabel 3.7 Data Percobaan

NO NIM IPS1 IPS2 1IPS3 1PS4 KELULUSAN
1 1811102441089 2,575 3,079 3,000 3,450 TEPAT
2 1811102441091 3,500 3,132 3,088 3,325 TERLAMBAT
3 1811102441092 3,525 3,158 3,318 3,350 TERLAMBAT
4 1811102441093 3,625 3,395 3,237 3,775 TEPAT
5 1811102441094 2,875 3,368 3,316 3,400 TEPAT
6 1811102441095 2,850 2,211 3,029 3,250 TERLAMBAT
7
8
9
0
1

1811102441096 2,875 3,316 3,250 3,275 TEPAT
1811102441097 3,500 3,395 3,273 3,025 TERLAMBAT
1811102441098 3,075 3,263 3,158 3,650 TERLAMBAT
1811102441100 3,675 3,553 3,591 3,925 TEPAT

1234567890 3,700 2,700 3,000 2,500

Adapun data pada Tabel 3.7 sebagai contoh terdapat 10 mahasiswa yang memiliki

kelulusan dan 1 mahasiswa yang belum diketahui. Untuk memprediksi kelulusan mahasiswa
tersebut menggunakan algoritma K-NN, maka perlu dilakukan perhitungan jarak antara data
yang akan dievaluasi dan data yang digunakan untuk pelatihan menggunakan persamaan
perhitungan jarak K-NN (2.1) di bawah ini:

de \/(2,575 —3,700)2 x (3,079 — 2,700)2 x (3,000 — 3,000)2 X (3,450 — 2,500)2

d= ()2 x ()2 =..

d = /(3,675 — 3,700)2 x (3,553 — 2,700)2 x (3,591 — 3,00)2 x (3,925 — 2,500)% = 1,76276475

= 1,52042435

Dengan menghitung jarak antara data yang akan dievaluasi di atas (data ke-11) ke semua
data latih maka di peroleh hasil sebagai berikut:

Tabel 3.8 Perangkingan Jarak
NO KELULUSAN JARAK RANKING

1 TEPAT 1,52042435 9
2 TERLAMBAT 0,95639051 2
3 TERLAMBAT 1,03152734 3
4 TEPAT 1,47306902 8
5 TEPAT 1,42727475 6
6 TERLAMBAT 1,23510105 4
7  TEPAT 1,31261557 5
8 TERLAMBAT 0,93412974 1
9 TERLAMBAT 1,43361489 7
10 TEPAT 1,76276475 10
11 e e
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Adapun jarak antara data yang telah diketahui pada Tabel 3.8. Langkah selanjutnya ialah
mengurutkan data dan meranking mulai dari jarak terdekat. Karena pada penelitian ini nilai K
= 5 maka, data yang diperlukan ialah data yang masuk dalam ranking 5 besar. 1 data diantaranya
memiliki Label Kelulusan “Tepat”, sedangkan 4 data diantaranya memiliki Label Kelulusan
“Terlambat”. Dikarenakan label kelulusan “Terlambat” lebih banyak (4 Data), maka data ke —
11 diprediksi memiliki label “Terlambat”. Pada penelitian ini, untuk melakukan pembuatan
model yang menggunakan semua data, mengevaluasi, dan memprediksi mahasiswa 2020
menggunakan alat bantu yaitu RapidMiner Studio versi 9.10.

35 Evaluation

Langkah selanjutnya ialah mengevaluasi algoritma K-NN menggunakan data testing. Hasil
prediksi terhadap data testing ditunjukan pada Tabel 3.9.

Tabel 3.9 Hasil Percobaan pada Data Testing

NO NIM Kelulusan, Prediksi
1 17111024410002 TEPAT TERLAMBAT
2 17111024410005 TERLAMBAT  TERLAMBAT
3 17111024410011 TERLAMBAT TEPAT
4 1811102441008 TEPAT TERLAMBAT
5 1811102441017 TEPAT TEPAT
6 1811102441019 TERLAMBAT TEPAT
7 1811102441024 TEPAT TEPAT
8 1811102441030 TEPAT TEPAT
9 1811102441032 TEPAT TERLAMBAT
10 1811102441036 TERLAMBAT TERLAMBAT
53 1911102441182 TERLAMBAT TEPAT

Perlu diketahui bahwa dari data di atas label “Tepat” bernilai “Positive” dan label
“Terlambat” bernilai “Negative”. Dari hasil data diperoleh True Negative adalah 18 data, False
Negative adalah 6 data, True Positive adalah 20 data dan False Positive adalah 9 data.
Selanjutnya ialah menghitung hasil penghitungan algoritma dengan menggunakan persamaan
(2.2), (2.3), (2.4). sehingga menghasilkan nilai dibawah ini

Accuracy True Positive | True Negative | Class Precision
71.70%
Pred. Positive 20 9 68.97%
Pred. Negtive 6 18 75%
Class Recall 76.92 66.67%

Adapun hasil tersebut didapat dengan menghitung hasil menggunakan persamaan
dibawah :

] TP+ TN 38
Akurasi = TP T TN +FP T+ FN = o3 X 100 =71.70%
Presisi = L = Q = 0.68965517 = 68.97%
TP+ FP 29 ' '
TP 20
Recall = — = 0.76923077 = 76.92%

TP+FN _ 26
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3.6  Prediksi 2020

Setelah melalui evaluasi terhadap model K-NN dan mendapatkan hasil akurasi sebesar
71,70%, maka langkah selanjutnya adalah menerapkan model ke data angkatan 2020 dan
memperoleh hasil bahwa dari 165 mahasiswa terdapat 74 mahasiswa yang diprediksi
“Terlambat” dan 91 mahasiswa yang diprediksi “Tepat”. Adapun hasil prediksi setiap
mahasiswa dapat dilihat pada Tabel 3.10 dan grafik kelulusan mahasiswa 2020 disajikan pada

Gambar 3.2.
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Tabel 3.10 Hasil Prediksi Angkatan 2020

NO NIM Prediksi
1 2011102441008 TERLAMBAT
2 2011102441009 TERLAMBAT
3 2011102441012 TERLAMBAT
4 2011102441013 TEPAT
5 2011102441014 TEPAT
6 2011102441015 TEPAT
7 2011102441016 TEPAT
8 2011102441017 TERLAMBAT
165 2011102441020 TEPAT

Prediksi Angkatan 2020

Terlambat

Tepat

M Prediksi Angkatan 2020

Gambar 3. 2 Grafik Perbandingan pada Angkatan 2020



4.1

4.2

BAB1V
PENUTUP

Kesimpulan

Berdasarkan penelitian yang dilakukan, dapat disimpulkan sebagai berikut :

. Pada penelitian ini data diperoleh dari program studi teknik informatika UMKT. Yang

mendapatkan data kelulusan dengan jumlah 126 data dan data akademik dengan jumlah
562 data.

Pada penelitian ini, model K-NN berhasil dibuat dengan menggunakan data akademik
mahasiswa 2017-2019 dengan atribut IPS dan SKS mahasiswa dari semester 1 — 7.
Menggunakan tools RapidMiner Studio dengan nilai K= 5.

Pada tahap evaluation, didapatkan nilai akurasi 71.70%, presisi 68.97%, recall 76.92% dari
banyaknya jumlah True Positive 20, False Positive 9, True Negative 18, dan False Negative
6.

Hasil dari model klasifikasi K-NN yang telah dibuat untuk memprediksi angkatan 2020
menunjukkan bahwa dari 165 mahasiswa, terdapat 72 mahasiswa yang diprediksi terlambat
lulus dan 93 mahasiswa yang diprediksi lulus tepat waktu.

Saran

Berdasarkan kesimpulan yang telah di atas, maka hal yang diharapkan untuk penelitian

selanjutnya adalah :

1.

14

Dapat dibuatkan aplikasi dari penelitian ini untuk memudahkan pengukuran tingkat
kelulusan mahasiswa pada mahasiswa Prodi Teknik Informatika Universitas
Muhammadiyah Kalimantan Timur.

Dapat menerapkan algoritma lain pada penelitian ini untuk membandingkan tingkat
ketepatan akurasi model pada algoritma yang telah digunakan

Dapat menggunakan perbandingan data training dan data testing yang lain untuk
mendapatkan akurasi yang lebih tinggi.

Tidak hanya menggunakan variabel status IPS dan SKS tetapi menambahkan beberapa
variabel seperti status kehadiran, status organisasi, dan status pekerjaan.
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Lampiran 3. Data Yudisium angkatan 2017 -2019

1. 2017
YUDISIUM TOTAL TANGGAL
NIM MAHASISWA  [NAMA MAHASISWA STATUS
17111024410011 |MUHAMMAD ADAM
17111024410021 |YUSUF ARQAM NURKARIM TERLAMBAT |10 AGUSTUS 2023
17111024410001 |ABDUL BASIR SALSABILA
17111024410002 |AGUS SASWONO
17111024410003 |ANDI DEVINA SAFIRA YASIN
17111024410007 |HIDAYATULLAH
17111024410009 |MALIK FAJAR 26 Juli 2021
17111024410012  |MUHAMMAD ANSYORI
17111024410014 |MUHAMMAD SANDHYANUR
17111024410016 |NORMIATUL ILMIAH
2. 2018
1811102441006 AGUSTYA NANDA PRATIWI
1811102441008 ALDI WIKRAWARDANA
1811102441013 ANTON SAPUTRA
1811102441015 ASNUR KARIMA
1811102441017 ASTI KURNIARIZQ)
1811102441018 ASWINNI NUR PRAMESWARI
1811102441024 DENY HERAWATI
1811102441025 DESI IRMAYANTI
1811102441026 DIANA MUSTIKA MISBAH SHOLEHA ALFASRI
1811102441027 DIMAS AYIKA PUTRA KELANA
1811102441028 DIO SETIYAWAN
1811102441030 DWI FITRI MILIANI
1811102441031 DWI NATA LARASATI
1811102441032 EGI JATI RAMADHAN
1811102441035 FARIS MALIK AL ABDILLAH
1811102441038 GHOFUR FIRDAUS
1811102441039 HARY SUBEKTI
1811102441041 HILLI SAFUAN ALIYANTO
1811102441042 ILHAM QASTHALANI
1811102441045 IPNL ADI
1811102441047 JUNIANDA HARIS DWIAGAM
1811102441048 KADAR
1811102441051 M.FAHRI AL SYA'BA
] [MOHAMMAD FIKRI ABDILLAH
1811102441057 MUHAMMAD ALDI AL GIFARI
1811102441058 MUHAMMAD AZHAR RIYANDI
1811102441060 PMUHAMMAD FIRGIAWAN GILANG PRATAMA
1811102441061 MUHAMMAD IQBAL WAHYL PERDANA
1811102441064 MUHAMMAD NORHALIMI 9 AGUSTUS 2022
1811102441067 MUHAMMAD RHOSYID AKHMAD
1811102441068 MUHAMMAD RIADHUS SHOLIHIN
1811102441070 MUHAMMAD TAUFIK VIRGIAWAN
1811102441071 MUSDAYANTI
1811102441074 NOVITA SARI
1811102441075 NUR AINI OKTAVIA
1811102441076 NURLINDA
1811102441079 PUTRIANA NUR HIDAYAH
1811102441084 RIYAN SATRIA
1811102441085 RIZKY ASPIAH
1811102441086 RIZKY DWIKI FAISAL RAMADHAN
1811102441088 RUSDIANA ULFAH
1811102441089 SAMSUDIN
1811102441093 TANIA OKTAVIA
1811102441094 | TAUFIQURRAHMAN
1811102441099 |YENI KURNIAWATI
1811102441100 YOGA PRIANTAMA
1811102441106 AYL PUIIASTUTI

19




1811102441108 |FARID MAJID DARMAIATI
1811102441111 |MUHAMMAD |QBAL SYAMWARDANA
1811102441112 |MUHAMMAD NURUL FADIRI
1811102441113 |MUHAMMAD RIZQI ILHAMI
1811102441114 |MUHAMMAD YUSRIL SWANDY A
1811102441115 | MUHAMMAD ZIDANE NUR
1811102441117 |RESKY RISIAYADI
1811102441121 |TRUA WAHID IBRAHIM
1811102441122 |WILIAM ARYANDA
1811102441005 |AGUS FIRMANSYAH
1811102441010  |ANDHIKA PRATAMA
1811102441036 |FAUZI RAHMAN
1811102441049 |KADEK CLARA MAHARANI
1811102441091 |SITI LAILATUS SOIMAH
1811102441096 |TRIANTARA PUIO SEMEDI
1811102441098 |VERUCHA YULIANA SARY TERLAMBAT | 9 FEBRUARI 2023
1811102441103 |ADII RIFKY MAULANA
1811102441105 ARIF RAHMAN HAKIM
1811102441116 |RAINA IKA SHEVIRA AGUSTIN
1811102441118 |RICKY ARUN SAXENA
1811102441124 |ARIEF FIRMANULLAH
1811102441059 |MUHAMMAD FEBRI MAULANA
1811102441063 |MUHAMMAD IRVAN RAMADANI
1811102441065  |IMUHAMMAD RAFIFUDIN ISLAMI I
1811102441083 |RISKI NOPIANSYAH TERLAMBAT |10 AGUSTUS 2023
1811102441097 |VANNESA MAY ANITA
1811102441110 | MUHAMMAD FIRYAL HAWARI

3. 2019
1911102441011  |PUTRA SAYMEN
1911102441015 |REZA HABID
1911102441022 |RAHMAT RAMADHANI
1911102441026 _ |ARIUNA REYNALDY
1911102441033 |NABILA NURAINI
1911102441035 |AHMAD ILHAM
1911102441062 |PUTRI DEWI SANTIKA
1911102441066 | MOHAMAT ADIL SENTOSA
1911102441070 |KHAERUNNISA MARDA TILLAH
1911102441076 | MUHAMMAD LUTHFI SETIAWAN
1911102441077 _ |ALDIANNUR
1911102441079 | MUHAMMAD ZULFIKAR AULIA NUGRAHA
1911102441086 | AKMAL SYAHRANDI
1911102441087 _ |ALI ZAINAL ABIDIN
1911102441088 |JULIA NUR CAHYANI
1911102441089 |SUCI MAWADDAH
1911102441091 |BINTANG FAIRUL PALLAH
1911102441094 | MUHAMMAD HIDAYATULLAH
1911102441097 _ |DINAMITA ROMADONI
1911102441099 |TRISHA NURHALISHA
1911102441109 |YUDA DARUSMAN
1911102441114 |1 NYOMAN PURNE WIJAYA 10 AGUSTUS 2023
1911102441115 |RIRI RAHMADANI
1911102441116  |ENDAH AULIA NISAULATIFAH
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1. 2017
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Hasil
NO NIM MAHASISWA NAMA MAHASISWA
1 17111024410001 ABDUL BASIR SALSABILA
2 17111024410002 AGUS SASWONO
3 17111024410003 ANDI DEVINA SAFIRA YASIN
4 17111024410005 AWANG ASPIAN NUR
5 17111024410007 HIDAYATULLAH
6 17111024410008 LA ANDE MAJRI
7 17111024410009 MALIK FAJAR
8 17111024410011 MUHAMMAD ADAM
9 17111024410012 MUHAMMAD ANSYORI
10 17111024410014 MUHAMMAD SANDHYANUR
11 17111024410016 NORMIATUL ILMIAH
12 17111024410021  YUSUF ARQAM NURKARIM
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Lampiran 4. Proses penggabungan dan preprocessing data

IPS1 SKS2 IPS2

__ (s
- [0
e

SKS1
20 |3,325
20 3,45
20 3,55
20 3,2
20 3,625
20 3,425
20 3,45
20 2,95
20 33
20 3,275
20 (3,375
20 (3,725
i=p =
X3
r :1: Y

19
19
19
19
19
19
19
19
19
19
19
19

3,447
3,605
3,395
3,263
3,395
3,158
3,237
3,500
3,474
3,658
3,816
4,000

IPS7 SKS7

KELULUSAN
17 3,794  TEPAT
17 3,588  TEPAT
17 3,882  TEPAT
17 3,177 TERLAMBAT
17 3,618  TEPAT
17 3,000 TERLAMBAT
17 3,588  TEPAT
16 3,875 TERLAMBAT
17 3,765  TEPAT
17 3,588  TEPAT
17 3,882  TEPAT
20 3,400 TERLAMBAT
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1811102441003 AFIFAH FIRANTI
1811102441005 AGUS FIRMANSYAH
1811102441006 AGUSTYA NANDA PRATIWI
1811102441008 ALDI WIKRAWARDANA
1811102441009 ALIF AKBARI LADAMBA
1811102441010 ANDHIKA PRATAMA
1811102441013 ANTON SAPUTRA
1811102441014 ARI FAHRIAN SAPUTRA
1811102441015 ASNUR KARIMA
1811102441017 ASTI KURNIARIZQI
1811102441018 ASWINNI NUR PRAMESWARI
1811102441019 AULIA RACHMAN
1811102441021 DAFFA IRFAN ADITYA
1811102441024 DENY HERAWATI
1811102441025 DESI IRMAYANTI
1811102441026 DIANA MUSTIKA MISBAH
1811102441027 DIMAS AYIKA PUTRA KELANA
1811102441028 DIO SETIYAWAN
181110%441030 DWI FITRI MILIéNI

1811102441031 DWI NATA LARASATI
1811102441032 EGI JATI RAMADHAN
1811102441033 ENRIKO CHIESA SIPAHUTAR
1811102441035 FARIS MALIK AL ABDILLAH
1811102441036 FAUZI RAHMAN
1811102441038 GHOFUR FIRDAUS
1811102441039 HARY SUBEKTI
1811102441041 HILLI SAFUAN ALIYANTO
1811102441042 ILHAM QASTHALANI
1811102441043 INDERA

1811102441045 IPNU ADI

1811102441046 JUMADI

1811102441047 JUNIANDA HARIS DWIAGAM
1811102441048 KADAR

1811102441049 KADEK CLARA MAHARANI
1811102441051 M.FAHRI AL SYA'BA
1811102441055 MOHAMMAD FIKRI ABDILLAH
1811102441057 MUHAMMAD ALDI AL GIFARI
1811102441058 MUHAMMAD AZHAR RIYANDI
1811102441059 MUHAMMAD FEBRI MAULANA
1811102441060 MUHAMMAD FIRGIAWAN GILA
1811102441061 MUHAMMAD IQBAL WAHYU PE
1811102441063 MUHAMMAD IRVAN RAMADAN
1811102441064 MUHAMMAD NORHALIMI
1811102441065 MUHAMMAD RAFIFUDIN ISLAM
1811102441067 MUHAMMAD RHOSYID AKHMA
1811102441068 MUHAMMAD RIADHUS SHOLIH
1811102441069 MUHAMMAD SAIDI
1811102441070 MUHAMMAD TAUFIK VIRGIAW,
1811102441071 MUSDAYANTI

1811102441073 NAUFAL IQBAL FADHILA
1811102441074 NOVITA SARI

1811102441075 NUR AINI OKTAVIA
1811102441076 NURLINDA

1811102441078 PUTRI SRI NINGSIH
1811102441079 PUTRIANA NUR HIDAYAH
1811102441080 RACHMAD DANI
1811102441082 REVY FARRAS ARIEZA
1811102441083 RISKI NOPIANSYAH
1811102441084 RIYAN SATRIA

1811102441085 RIZKY ASPIAH

1811102441086 RIZKY DWIKI FAISAL RAMADH

SKS 1

20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
18
20
20
20
20
20
20
20

20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20

IPS 1
33
2,95
3,15
3,025
2,875
3,175
3,225
3,025
3,65
3.4
3.4
2,85
3,025
3,225
3,125
35
33
3,825
3,25
E

36
3,375
3,05
3,225
3,15
3,375
3,325
3,275

33
3,45
3,675

2,85
3,175
2,95
3,65
3,65
3,15
3,175
2,95
29

33
2,775
3,375
2,975

3,425
3,075
2,75

3,225
2,975
2,9
3,75
3,275
2,825
33
3,45

345

SKS 2

IPS 2

2,8421
3,2632
3,3684
3,3158
1,8421
3,3947
3,2632
3,0263
3,9474
3,1579
3,421
3,1842
3,2105
3,2632
3,3947
3,1316
3,2105
3,3947
3,1579
G

3,3947
3,6842
2,7368
3,3947
3,5789
3,7368
3,8421
3,6316
3,3684
2,6053
3,7368
3,3421
3,4737
3,0789

3,3421
3,6053
3,6053
3,4211
3,8158
3,2368
3,3421
1,9211
3,2895
3,0263
3,5526
3,3421
3,2105
3,4737
3,1053
3,4211
3,1316
3,5526
3,0789
2,8421
3,5526
2,9737
3,1316
3,1053
3,3684
3,7895
3,5526

IPS7

SKS 7 KELULUSAN
3 TERLAMBAT
3,8824 TERLAMBAT
3,9706 TEPAT
3,775 TEPAT
2,1667 TERLAMBAT
3,5882 TERLAMBAT
4 TEPAT
3,1 TERLAMBAT
4 TEPAT
3,9118 TEPAT
3,7647 TEPAT
3,9412 TERLAMBAT
3,5588 TERLAMBAT
3,5833 TEPAT
3,9412 TEPAT
3,3333 TEPAT
3,9412 TEPAT
4 TEPAT
3,9706 TEPAT
K L

3,7941 TEPAT
3,7941 TEPAT
2,775 TERLAMBAT
3,7105 TEPAT
3,3235 TERLAMBAT
3,9706 TEPAT
3,9412 TEPAT
3,8824 TEPAT
3,9412 TEPAT
2,2059 TERLAMBAT
4 TEPAT
3,9118 TERLAMBAT
3,9118 TEPAT
3,8529 TEPAT
3,8824 TERLAMBAT
4 TEPAT
4 TEPAT
3,7941 TEPAT
3,9706 TEPAT
3,0588 TERLAMBAT
3,6765 TEPAT
3,9706 TEPAT
3,0238 TERLAMBAT
3,9118 TEPAT
3,5882 TERLAMBAT
4 TEPAT
3,7941 TEPAT
2,9643 TERLAMBAT
3,9118 TEPAT
4 TEPAT
3,7353 TERLAMBAT
4 TEPAT
3,9706 TEPAT
3,9412 TEPAT
2 TERLAMBAT
3,8529 TEPAT
3,1765 TERLAMBAT
2,2941 TERLAMBAT
2,6471 TERLAMBAT
3,7647 TEPAT
4 TEPAT
3,6765 TEPAT



62 1811102441088 RUSDIANA ULFAH 20 3,1
63 1811102441089 SAMSUDIN 20 2,575
64 1811102441091 SITI LAILATUS SOIMAH 20 3,5
65 1811102441092 SYAHRUL SETIANUR 20 3,525
66 1811102441093 TANIA OKTAVIA 20 3,625
67 1811102441094 TAUFIQURRAHMAN 20 2,875
68 1811102441095 TENRI AJENG 20 2,85
69 1811102441096 TRIANTARA PUJO SEMEDI 20 2,875
70 1811102441097 VANNESA MAY ANITA 20 35
71 1811102441098 VERUCHA YULIANA SARY 20 3,075
72 1811102441099 YENI KURNIAWATI 20 33
73 1811102441100 YOGA PRIANTAMA 20 3,675
74 1811102441101 YOGA RAMADHAN 20 33
75 1811102441103 ADJI RIFKY MAULANA fird 3,4706
76 1811102441105 ARIF RAHMAN HAKIM 17 2,8529
77 1811102441106 AYU PUJIASTUTI 19 3,3684
78 1811102441108 FARID MAJID DARMAJATI 19 3,7895
79 1811102441110 MUHAMMAD FIRYAL HAWARI 17, 3,5294
80 1811102441111 MUHAMMAD IQBAL SYAMWAF 19 3,6316
81 1811102441112 MUHAMMAD NURUL FADJRI 19 2,921
82 1811102441113 MUHAMMAD RIZQI ILHAMI 19 3,421
83 1811102441114 MUHAMMAD YUSRIL SWANDY 19 3,0263
84 1811102441115 MUHAMMAD ZIDANE NUR 19 3,8947
85 1811102441116 RAINA IKA SHEVIRA AGUSTIN 19 3,5263
86 1811102441117 RESKY RISJAYADI 19 3,1842
87 1811102441118 RICKY ARUN SAXENA 19 3,7368
88 1811102441121 TRIJA WAHID IBRAHIM 19 3,8158
89 1811102441122 WILIAM ARYANDA 19 3,6053
90 1811102441124 ARIEF FIRMANULLAH 19 3,3158
3. 2019
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NO NIM MAHASISWA NAMA MAHASISWA SKS 1
1 1911102441002 FATURRAHMAN 20
2 1911102441003 INDRIAN 20
3 1911102441004 MUHAMMAD SAPUTRA 20
4 1911102441006 MUHAMMAD PAHNAL ADITIA 20
5 1911102441008 MUHAMMAD RIZAL NUR APF 20
6 1911102441011 PUTRA SAYMEN 20
7 1911102441013 MUH. IQBAL. K 20
8 1911102441015 REZA HABID 20
9 1911102441018 MUHAMMAD IJAI 20
10 1911102441019 AMELDA AUNIYAH 20
11 1911102441020 MUHAMMAD FAKHRI BAIHAC 20
12 1911102441022 RAHMAT RAMADHANI 20
13 1911102441026 ARJUNA REYNALDY 20
14 1911102441028 MUHAMMAD ZIDANE DHARN 20
15 1911102441029 MUHAMMAD REZA 17
16 1911102441030 DIFHA PRAYUDHA 20
17 1911102441031 SIDIQ INDRAJATI YUSUF 20
18 1911102441033 NABILA NURAINI 20
19 1911102441035 AHMAD ILHAM 20

23

Pt Envmriine

i~y :g

i)

@ =P

—p

IPS1 SKS2

3,575
3,775
34
3,7
3,15
3,625
3

3,7
3,175
3,025
32
3,625
34
3,65
2,882
3,375
37
3,65
3.925

19
19
19
19
19
19
19
19
19
19
19
19
19
19
21
19
19
19
19

3,3684
3,0789
3,1316
3,1579
3,3947
3,3684
2,2105
3,3158
3,3947
3,2632
3,2632
3,5526
2,3684
3,3571
3,2619
3,3571
3,4524
3,4524
3,8571
3,4048
3,2857
3,3095
3,7619
3,3333
3,3571
3,8095
3,8095
3,9048
3,4524

4= @ =»

q

e

e

IPS 2
3,8158
4
3,9737
3,9474
3,2105
4
25
3,8684
3,8158
3,9474
3,7368
4
3,9211
3,6316
3,4048
2,7368
3,921
3,8684
3.9474

-y

17 3,9706 TEPAT
17 3,8235 TERLAMBAT
17 3,5294 TERLAMBAT

17 3,5294 TERLAMBAT
17 3,9118 TERLAMBAT
17 2,4412 TERLAMBAT
17 3,8824 TERLAMBAT

18 3,3333 TERLAMBAT
18 3,9167 TERLAMBAT
18 3,75 TERLAMBAT

18 3,8333 TERLAMBAT

18 3,75 TERLAMBAT

18 3,9167 TERLAMBAT

18 3,9167 TERLAMBAT

17 3,7647 TEPAT
17 3,9118 TEPAT
17
17 3,6471 TEPAT
17 3,9706 TEPAT
18
18
18
18
18 3,9167 TEPAT
18
18
18
18
18
Py
-h
=B
IPS7 SKS7 KELULUSAN
17  3,5588 TERLAMBAT
14  3,4643 TERLAMBAT
14  3,5357 TERLAMBAT
14  3,5714 TERLAMBAT
23 3,2391 TERLAMBAT
14 3,4643 TEPAT
22  3,3182 TERLAMBAT
13 3,5385 TEPAT
17  3,7353 TERLAMBAT
14  3,5714 TERLAMBAT
17  3,6471 TERLAMBAT
14 3,75 TEPAT
16 3,7813 TEPAT
19  3,2895 TERLAMBAT
20 3,375 TERLAMBAT
19  3,2105 TERLAMBAT
11 3,1818 TERLAMBAT
17 4 TEPAT
i 4 TEPAT



20
21
22
23
24
25
26
27
28
29
30
31
32
33
34
35
36
37
38
39
40
41
42
43
44
45
46
47
48
49
50
51
52
53
54
55
56
57
58
59
60
61
62
63
64
65
66
67
68
69
70
7
72
73
74
75
76
77
78
79
80
81
82

24

1911102441037 SURI FIRDAYANTI
1911102441039 PANDU SATRIO WICAKSON(
1911102441040 RAHMA DHANI FITRIA WATI
1911102441041 EMA RUSMA WATI
1911102441042 EDWIN SAID PEBRI WARDAI
1911102441043 REZA FAHROZI
1911102441048 AHMAD FAJRIN
1911102441053 SHOBRI ZAINUL FURQON
1911102441054 MUHAMMAD NOR FIQRI
1911102441059 MUHAMMAD RASYID RIDHO
1911102441060 TIARA RAMANDANI
1911102441061 MARINDA RAMA SAPTIAN
1911102441062 PUTRI DEWI SANTIKA
1911102441065 MUHAMMAD IKRAM
1911102441066 MOHAMAT ADIL SENTOSA
1911102441069 FERRY YUDHISTIRA SINGGI
1911102441070 KHAERUNNISA MARDA TILL#
1911102441071 MUHAMMAD MAULANA
1911102441072 RAHMAWATI
1911102441074 ZAKARIA IHZA AKBAR
1911102441076 MUHAMMAD LUTHFI SETIAV
1911102441077 ALDIANNUR
1911102441079 MUHAMMAD ZULFIKAR AULI
1911102441084 MUTTIYA KARTIKA AMELIA
1911102441086 AKMAL SYAHRANDI
1911102441087 ALI ZAINAL ABIDIN
1911102441088 JULIA NUR CAHYANI
1911102441089 SUCI MAWADDAH
1911102441091 BINTANG FAJRUL PALLAH
1911102441093 TARISIA ALAWIYAH
1911102441094 MUHAMMAD HIDAYATULLAF
1911102441097 DINAMITA ROMADONI
1911102441099 TRISHA NURHALISHA
1911102441101 MUHAMMAD NAUFAL "ARIIQ
1911102441104 FITRIA NUR YAQIN
1911102441105 WINDA AMELIA PRATIWI
1911102441107 MUHAMMAD RAMANI ELHAN
1911102441109 YUDA DARUSMAN
1911102441111 NADIA REGITA NANDAREST
1911102441112 NADHIYA SAFIRA ARRAHMA
1911102441113 ERVIN PRANANTA NUGRAHA
1911102441114 | NYOMAN PURNE WIJAYA
1911102441115 RIRI RAHMADANI
1911102441116 ENDAH AULIA NISAULATIFAF
1911102441117 YULIANA DILLA EVITASARI
1911102441118 KHAIRUL GUNAWAN
1911102441119 RANDY SATRIO UTOMO
1911102441124 KAMIRUL HAKIM
1911102441125 AQILLA FADIA. S.
1911102441126 AHMAD HAYKAL ALGHIFARI
1911102441128 SEPTIA INTAN PERMATA SA
1911102441129 AZAHRA RISKY PUTRI
1911102441130 MUHAMMAD SHIDIQ ZHAFR/
1911102441131 MUHAMMAD DICKI PEBRIAN
1911102441132 MUHAMAD AJI ROMADHON
1911102441133 TETRIES AGUSTINA RIZKAS
1911102441134 FAJAR MAGDA
1911102441135 AHMAD RIYADI
1911102441136 MUHAMMAD RIDHO HISYAM
1911102441137 SETYO NING WASKITO
1911102441139 AGUS MAULANA
1911102441140 DEWI REVI NURJANAH
1911102441142 RENI FAHRA

20
20
20

20 2,15
20 1,95
20 3,175
20 3,275
20 3.2
20 3,35
20 35
20 3,225
20| 3,375
20 3,675
20| 2,15
17 3,118
20 3,875
20 3,525
20 31
20 34
20 3,425
20 3,35
20 3,225
19| 2,711
20 35
3425 19
3475 19
3425 19
329 21
325 19
3,658 21
345 19
3,575 19
3275 19
3675 19
3,575 19
355 19
29 19
3375 19
3925 19
1,75 19
305 19
2,775 19
3325 19
345 19
35828 19
38 19
3675 19
3675 19
3,425 19
385 19
335 19
365 19
3] 21
35 19
35| 21
345 19
3625 19
3,375 19
3605 21
3,325| 19
3425 19
34 19
3079 21
3,175 19
3,925 19
3.175] 19

19
19
19
19
19
19
19
19
19
19
19
19
19
19

3,0789
35
3,5789
3,7632
2,5263
3,7895
3,0789
3,7632
3,9474
3,8421
2,7632
1,9737
4
3,1579

19 3,8421
19 3,4737
19 3,8684
19 3,3684
19 3,9474
21 35714
19 3,921
3,8684 ...
3,8684
3,8421
3,8571
3,8421
3,0952
3,9474
3,8947
3,7368
3,8947
3,9737
3,9474
3,5263
3,8684
3,9474
1,7105
3,6053
3,5263
3,8421
3,5789
3,9211
3,8947

4
3,9474
3,8158
3,8684
3,8421
3,8158
2,6905

4
3,0952
3,8158
3,421
3,7895
3,4524

35
3,8684
3,8158
3,3095
3,6053
3,7632
37632

16

23
17
18
19
18
14
16
22
1
14
14
1
19
14
17
19
23
17

22
22
17
14
14
20
14

16

20
14
15
17
22
17
15
17
16
17
18
18
11
17

22
18
19
17
19
17
17
i
11
17
18
26

8
22

2,2727 TERLAMBAT
3,1389 TERLAMBAT
3,9211 TERLAMBAT
3,8824 TERLAMBAT
2,0789 TERLAMBAT
3,7059 TERLAMBAT
3,8529 TERLAMBAT
3,6471 TERLAMBAT
3,5909 TERLAMBAT
3,8529 TERLAMBAT
1,4722 TERLAMBAT
2,1731 TERLAMBAT
4 TEPAT
3,4545 TERLAMBAT

20 3,475 TEPAT

18 1,5556 TERLAMBAT

14 3,7857 TEPAT

19 3,1053 TERLAMBAT
17 1,5294 TERLAMBAT
22 3,3182 TERLAMBAT

17  3,6176 TEPAT
3,8125 TEPAT
3,3478 TEPAT
3,1765 TERLAMBAT
3,9167 TEPAT
3,8158 TEPAT
3,8333 TEPAT
3,5714 TEPAT
3,8125 TEPAT
3,3409 TERLAMBAT
3,9091 TEPAT
3,75 TEPAT
3,7857 TEPAT
1,3182 TERLAMBAT
3,7632 TERLAMBAT
3,8571 TERLAMBAT
1,6176 TERLAMBAT
3,7632 TEPAT
2,7826 TERLAMBAT
3,7941 TERLAMBAT
3,5909 TERLAMBAT
3,5682 TEPAT
3,9118 TEPAT
4 TEPAT
3,6429 TEPAT
3,625 TERLAMBAT
3,6786 TEPAT
3,375 TEPAT
4 TEPAT
3,4 TERLAMBAT
3,75 TEPAT
3,1 TERLAMBAT
3,5 TERLAMBAT
2,6818 TERLAMBAT
3,2647 TERLAMBAT
3,9 TEPAT
3,6471 TERLAMBAT
3,5313 TERLAMBAT
3,4706 TERLAMBAT
3,75 TEPAT
3,4167 TERLAMBAT
3,6818 TEPAT
3.8529 TEPAT



83 1911102441143 ACHMAD NUR ZAHIR S 19/ 3,921 21 4 .. 15 4 TEPAT

84 1911102441144 AKHMAD MAULANA 20 2,975 19 3,7895 ... 16 3,7813 TEPAT
85 1911102441145 ARIEF AL AKBAR 19 3,105 21 3,5 .. 20 3,925 TERLAMBAT
86 1911102441146 SULHIJJA 20 3,25 19 3,5263 ... 22 2,5909 TERLAMBAT
87 1911102441147 LINTANG AJlI PANGESTU 20 3,425 19 3,8421 ... 19 3,7895 TEPAT
88 1911102441148 GULIAFAJRIANTO 19 2,895 21 3,0714 .. 18 1,6667 TERLAMBAT
89 1911102441149 MUHAMMAD FADLY FADHIL, 20 2,85 19 3,6579 ... 19  2,2632 TERLAMBAT
90 1911102441151 FADEL ZULVANDANUE 19 3,763 21 3,6905 ... 15 4 TEPAT
91 1911102441152 ANDRE PRANANDA RUSADY 20| 3,225 19 3,5789 ... 19 3,5 TERLAMBAT
92 1911102441154 RINI ROSANTI 20 3 19 3,3684 ... 16 3,4063 TERLAMBAT
93 1911102441155 ANUGRAH FIANSYAH 20 3.2 19 3,5789 ... 17  3,3235 TERLAMBAT
94 1911102441159 TANWIRUL 19 3,658 21 4| w 21 4 TEPAT
95 1911102441160 DWIKI ADI DARMAWAN 20 3,175 19 3,3684 ... 17  3,4118 TEPAT
96 1911102441161 REVIE DANIAL PRAMADYA 20 3,65 19| 3,9211| ... 17  3,5882 TEPAT
97 1911102441166 MUHAMMAD FATH THORIQ 20 3,575 19 3,9474 ... 16 4 TEPAT
98 1911102441167 ADE SALWA 20 3,2 19 3,7368 ... 14  3,5714 TEPAT
99 1911102441169 FADHLILLAH ADAM MAULAN 20 3,05 19 3,3684 ... 16 3,2813 TERLAMBAT
100 1911102441170 RIZAL PRADANA 17 3,618 21 3,5 .. 15 3,7 TERLAMBAT
101 1911102441172 MUHAMMAD RICHARD CHAF 20 3,15 19 3,7895 ... 19  3,2895 TERLAMBAT
102 1911102441173 IMA SULISTIA NOPI WULAN 20| 3,75 19 4| .. 14  3,7857 TERLAMBAT
103 1911102441174 MUHAMMAD FAHRI ALFIANL 20 34 19 3,6842 ... 19  3,2105 TERLAMBAT
104 1911102441177 SYAMSUL RIZAL JAUZ| 20 3,6 19 3,8421 .. 20 2,975 TERLAMBAT
105 1911102441178 NOVAL SAPUTRA 20 2,925 19| 3,7105| ... 20 2,75 TERLAMBAT
106 1911102441179 NUR AIDILLA SAFITRI 20 3,4 19 3,5789 .. 17 3,7353 TERLAMBAT
107 1911102441180 HERLIYANA PUTRI 20| 3,15 19| 3,7368| ... 17  3,7353 TERLAMBAT
108 1911102441181 ACHMAD SURIANSYAH 20 3 19| 3,6316| ... 20 3,55 TERLAMBAT
109 1911102441182 ADAM SANJAYA 20 3,4 19| 3,5526] .:. 17  3,7353 TERLAMBAT
110 1911102441183 MOHAMMAD NURHADI 20 3,15 19 3,1842 ... 22 3,3182 TERLAMBAT
111 1911102441186 ARIA HADI PRADANA 20 3,3 19 2,7368 ... 22 3,4545 TERLAMBAT
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Hasil

NO NIM MAHASISWA NAMA MAHASISWA

W 00 N O OBAs WN =

2011102441008 ANTON FEBRIANTO
2011102441009 BADRIYAH ANI KUSUMA PUTRI
2011102441012 MUHAMMAD RAHMAN HIDAYAT
2011102441013 RAFI RAHMADANI
2011102441014 MUHAMAD WAHYU TIRTA
2011102441015 HERY KURNIAWAN
2011102441016 ARGI NUR FATURROHMAN
2011102441017 RICKY ALBIN PRANATA
2011102441019 VITO JUNIVAN RIVALDO
2011102441020 AWANG HERJUNIE NURDY
2011102441023 AZWAR DAMARI
2011102441024 NUR ANJENI LESTARI
2011102441025 RIZKY ADHITYA PRATAMA
2011102441026 RAMAYASIN GYMNASTIAR
2011102441027 RAJAWALI PUTRA SANG ADHA
2011102441028 ENDAH RAHMAWATI
2011102441029 MOH. RISKI ABADI
2011102441032 WINDI SETIOWATI
2011102441034 BAGUS FATHUR ROCHMAN
2011102441035 TRI WAHYUDI

2011102441036 IRQI ANBI FAHREZI
2011102441037 GINA MAULIDINA
2011102441038 ANDI NUR HALIM
2011102441040 RAENALD SYAPUTRA
2011102441041 RIFAT FAKHRIY NAUFAL
2011102441042 FAJRI HARITS MUZAKI
2011102441047 ALVITO PRATAMA
2011102441048 KHUSNUL KHOTIMAH
2011102441049 RIRIN WAHYUNI
2011102441050 FAHREIZHA DWI CAHYO
2011102441051 MUHAMMAD RIZKI MAULANA
2011102441052 ADITYA PRANATA
2011102441053 MUHAMMAD FARHAT JUNDULLAH
2011102441054 JONI SYAPUTRA
2011102441055 WAHYU ADIWINATA
2011102441057 SITI NOR JANAH

2011102441061 MUHAMMAD ZAINI IKHWAN
2011102441063 AULIA KHOFIFAH SYAMSURI
2011102441064 MUKMINATUL MUNAWAROH
2011102441065 ASMAWI LUBIS

2011102441067
2011102441069
2011102441070
2011102441071
2011102441072
2011102441073
2011102441075
2011102441078
2011102441079
2011102441080
2011102441083
2011102441084
2011102441085
2011102441087
2011102441088
2011102441089
2011102441090
2011102441091
2011102441094
2011102441095
2011102441096
2011102441097
2011102441098
2011102441099

IBNU SABDANIANSYAH

BOBLI

NURLITA

INDRA RAMA ARDHANI

IKHSAN NUTTAKWA TAKBIRATA
AJI ALI NUGRAHA

MUHAMMAD RAYHAN ELFANSYAH
MUHAMMAD RIYAN ADAM

REZA ANDRIYANTI

RAIHAN NABIL

ILHAM FIRANDA

IPAN HASMADI

MUHAMMAD KHUMAIDI NURSYARIF
MUHAMMAD RAMADHANI SAPUTRA
MUHAMMAD AZRIEL YAHYA
ANGGIQ KARISMA AJI RESTU

ARI AHMAD DHANI

EKA AGUNG PRAYOGA

BULAN SUCI CAHAYAWATI

ALIEF FAJAR GUMILANG
KHOIRUL HUDA DWI PUTRA
FALDY ALFAREZA PAMBUDI
RAHMAT PUTRA PIANI

RICKO CAESAR APRILLA TIAKA

20
20

20
20
20
20
20
19
20
20
20
20
20
20
20

20
20
20
20
20
20
20

SKS 1

2,925
3,525
3,925
3.7
3,775
3,658
3,85
3,25
3,775

3,65
3,675
3.9

3,7
3,95
3,575
3,75
37
3,575
3,95

IPS1 SKS2 IPS2
2,975 19| 2,8947
2975 19 2,8158
3,675 19/ 2,9737
3,325 19 3,8158
3,925 19 4
3,7 19 3,8947
4 19 4
3,675 19 3,6579
4 19 4
3,55/ 19 3,9211
36 19 3,6053
33 19 3,6579
3,4211 23 3,3913
3,425 19 3,4737
2,025 19 1,6316
3,775 19 3,8947
3,7| 19| 3,9211
3,425 19 3,3684
3,925 19| 3,8158
38 19 3,6053
3,65 19| 3,9211
3,85 19 3,8047
3,75 19 3,8047
4 19 4
385 19 3,8158
3,75 19 3,8158
2,525 19 2,1316
345 19 3,5263
3,925 19 3,6842
3,5526 23 3,4565
3,725 19| 3,9211
385 19 3,921
385 19 3
245 19 3,2895
3,775/ 19 3
3,775 19| 38,1579
3,5 23| 3,7391
365 19 3,7105
3,875 19 4
3.7 17| 2.8947
19 |3,7632| ...
19 34211
19  3,8684
19 | 1,9211
19 3,921
19  3,6316
19 4
19 3,6053
23 3,6304
19  3,6842
19 3,3684
18  3,5556
19  3,7368
19 4
19 3,8158
19 3,8047
19 4
19  3,6053
19 4
19  3,6316
19  3,7368
19 3,8421
19  2,5526
19  3,8158

it

17
20

19
17
17
16
18
20
19
16
14
19
17
14
14
20
16
17
19
20
22

SKS7 IPS7
23 3,8696
23 3,8043
24 3,6667
14 3,7857

20 3,925

17| 3,7353
19 3,8421
14 3,8929
21 1,7857
21 2,6667
20 2,225
14 3,3571
17 3,5294
16 1,125
14 3,6786
17 3,9118
16 3,9063
16 3,9063
16 3,3125

17 3,4706

16 3,3125
18 3,3333
17 3,8235

19 3,4211
22 3,6364
23 3,6739
16 0,75

17 3,6471

22 27273
4

3,8235
3,85
1,125
3,7105
3,2941
3,8235
3,5313
3,5833
3,925
2,8684

3,8929

3,9118
3,7857

37
3,8125

3,4211
3,925
2,9318
3,375
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-
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107
108
109
110
11
112
113
114
115
116
117
118
119
12

N
= o

12
12
124

w N

2011102441100
2011102441101
2011102441102
2011102441110
2011102441111
2011102441112
2011102441113
2011102441114
2011102441119
2011102441120
2011102441121
2011102441122
2011102441124
2011102441125
2011102441126
2011102441127
2011102441129
2011102441132
2011102441135
2011102441136
2011102441137
2011102441140
2011102441141
2011102441142
2011102441144
2011102441145
2011102441147
2011102441149
2011102441150
2011102441151

2011102441152
2011102441153
2011102441155
2011102441157
2011102441158
2011102441159
2011102441160
2011102441161
2011102441162
2011102441163
2011102441165
2011102441166
2011102441167
2011102441168

2011102441169

2011102441170

2011102441171

2011102441172

2011102441174

2011102441177

2011102441178

2011102441179

2011102441180

2011102441181

2011102441182

2011102441183

2011102441184

2011102441185

2011102441186

2011102441187

RICKY CAESAR APRILLA TIAKA

ARIF NUR RAHMAN
BIMA SATRIA
DIMAS ADHE PRASETYO

MUHAMMAD YOGA PRASETYA ILMI

DENI ISKANDAR
REYKA LUNA KARALO
ROHIM NUR RAHMAN
ARDA FAHMI ACHMAD
FAHRUL RAJILANSYAH
LIDYA SARI

MELISA NUR AINI

MUHAMMAD FARIZ IJLAL RAFI

VALENTINO ROBBY NURALIF

AKBAR BINTANG WICAKSONO

RENDY NURDIANSYAH
MUHAMMAD GUSTIANSYAH
PUPUT ALPRIA NINA

MUHAMMAD ADITYA PRATAMA
MUHAMMAD REIFIN PERDANA

SHINTA SELFIA

SONIAH

MUHAMMAD ZAINUL IHSAN
THORIQ IKHWAN ALFAWAS

TAKHTA PERLAWANAN PUTRA SINAW

AHMAD YOGA ADI SAPUTRA
FARHAN AKBAR

ADIA LESTARI

VANIA AGRIPINA

ARIF RAMADHANI

ILHAM TAUFIQ

SITI MUAWWANAH

BOBI ZINAIDIN ZIDAN
RIDWAN JUMRIADI
HIGHNESS MAILANI PUTRI
AL JANATUL ULVIVIANTI
RENY NOVITA SARI

NOVIA RAHMADANA

VIONA AURO ISLAMIANDA
FEBRI ANANDA CHAIRI
MANDA RELA ISTIANTOKO
AKMAL MUGNI FAWWAZRIN
AUDI BRIMA ANDARA
MUHAMMAD FAISHAL KAMIL
ACHMAD WISNU WIJAYANTO
MUHAMMAD DIFA ANANDA
NINDI DEA ADINDA

SANDY ERLANSYAH

MUHAMMAD DAFFA FAWWAZ WAJDI

SRI RAMADANI

AHMAD NUGRAHA POERNAMAWAN

IBNU ABINUR RAMADHAN
HAEQAL HAFIEDZ RAMADHAN
SEFTIANI NUR

AURELIA NOVINTA TAUFIK
JORDIE FARIS ABQARI

MUHAMMAD HAFIZH ATTHORIQ

DERY DINATA
FERDI IWANDA
FEBRIAN NOR RAHMAN

20

20

19

20

20
20
20

20
20
20

3,85
3,625
4

3,632
2,925
3,55

3,9
3,75
2,95
3,95
3,75

3,816
2,775
4

3,875
3,325
3.9
3,95
3,7
3,675
3,85
34
3,775
3,7
2,825
3,875
3,775
3,85
3,725

3,625
3.9
3,8

3,275

3,75
3,95
3,35
3,65

3,475

3,775
3,7

3,725
3,575
3,79
3,825
3,575
3,342
3,95
3,875
3,632
3,875
3,875

3,737
3,95
3,775
3,725
3,95

19

23

3,8158

37105
32174
35
3,8158
3,8158
3,6579
3,7105
1,9524
3,8047
3,8047
3,8043
2,5263
3,8158
3,8158
3,8947
3,8047
37632
37105
3,2632
3,6053
3,4474
3,7368
3,7105
3,4474
3,6842

3,8421
3,921
3,7895
3,8947
3,8158
3,8158
3,8684
3,7368
3,7105

3,7895
3,5526
3,6842
3,7105
3,5263
3,6053
3,6316
3,3696
3,5
3,8421
3,2174
3,9737
3,5263
3,4565
3,6842
3,6842
35
3,6087
3,7632
3,8947
3,5
3,8947



125 2011102441189 ELNI SARWATI 20| 3,725 19| 2,9737| ... | . 14 1,2857

126 2011102441192 RAHMAT HIDAYAT 20| 3,95 19| 3,5263| ... | ... 17 3,5588
127 2011102441193 REHANDI BIMA SAPUTRA 20| 3,125 19| 3,2105| ... | ... 20 3,15
128 2011102441194 ACHMAD FARID 20| 3,55 19] 2,8211| ... | .. 23 3,7826
129 2011102441195 AZELINA ZAHRA RIADINI 20 395 19 3,9474 .. .. 14 4
130 2011102441196 FAHREZA AGUNG FIRMANSYAH 20 3,525 19 26842 .. .. 22 2,6818
131 2011102441198 LILIS SAGITA 20 3,95 19| 3,7632| ... | .. 14 3,8929
132 2011102441199 SRI MAR'ATI SHOLIKHAH 20 395 19 3,9474 .. .. 14 3,8929
133 2011102441201 INDRA PRADISTA 20 3,1 19| 3,0526| ... | ... 17 3,1471
134 2011102441203 ACHMAD FANDHU RIFALDY 19 3,6316 23 3,6087 .. .. 18 3,9167
135 2011102441204 DINI FAHRIZA SALSABILA 20| 3,675 19| 34737 .. | .. 11 3,5455
136 2011102441206 ZULKARNAEN 20| 3,875 19| 3,7632| ... | .. 17 3,6471
137 2011102441207 MUHAMMAD AL HUSAINI 20 3,5| 19| 2,7368| ... | ... 19 1,8947
138 2011102441208 ILHAM PRAYANA PUTRA 19 3,5 23| 35435 ... | . 18 0
139 2011102441209 JUNAID HELMI HAFIDZ 19/ 3,5263| 23| 3,2609| ... | ... 18 2,25
140 2011102441210 RITA YULFANI 20 3,725 19 4 .. | .. 14 3,6786
141 2011102441213 LUTHFI KURNIAWAN SAPUTRA 20| 2,725 19| 3,3947| ... | ... 19 2,8947
142 2011102441215 FALLEN NAJMI SYAWALI 19| 3,6053| 23| 3,1522| ... | .. 18 3,3333
143 2011102441216 NAUFALDY DAFFA FATHURADAM 20 2,7| 19| 2,6053| ... | ... 22 2,6364
144 2011102441217 FAHRIZA RAMADHANI 20 3,2| 19| 3,0526| ... | ... 21 2,9048
145 2011102441218 DESY ANJARWATI 20| 3,575/ 19| 3,1579| ... | ... 14 1,1786
146 2011102441219 ANY SAWHERI GADING 20 38 19 4] w | 8 4
147 2011102441224 MUHAMMAD RIFQI PRATAMA 20, 3,875/ 19 3,6316| .. | .. 17 4
148 2011102441225 HADI HERIANSYAH 19/ 3,5789) 23 3,5652 ... ... 20 3,75
149 2011102441226 NURUL JARIAH 20 06 19 22895 .. .. 22 1,7273
150 2011102441227 AISYA KARINA 19| 3,7105| 23| 3,7391| ... | ... 15 3,6
151 2011102441228 PRAMUDYA NIZHAM HAFID PAMBUDI 19| 3,2368| 23| 2,9565| ... | ... 18 3,8333
152 2011102441230 ADE TIARA SUSILAWATI 20 39 19 3,8947 .. .. 20 3,85
153 2011102441231 ARIF RISWANTO 19 3,5 23| 3,3261| ... | ... 18 3,8333
154 2011102441232 DIFA CHANDRA RIFQI 17 3,4412 23 3,0435 .. .. 18 1,4167
155 2011102441233 NOVIA HIDAYATI RAMADHANI 20 3,7| 19| 3,8047 ... | ... 14 4
156 2011102441234 RAHMAD HIDAYAT 19 3,4474 23 3413 .. .. 18 3,3333
157 2011102441235 SITI PATIMAH 20 4] 19| 3,7632| ... | ... 22 3,7727
158 2011102441236 RILFA DINI 20 34| 19| 3,7105| ... | ... 16 3,2188
159 2011102441238 ABDUL AGIM PAKAYA 20| 3,775/ 19| 3,7105| ... | ... 17 3,5294
160 2011102441239 MUHAMMAD FITRIANNOR 20| 3,925 19 3D s | s 17| 2,7353
161 2011102441240 EMYZAR HAFLIDA TANJUNG 20 3,7 19 3,8158| ... | .. 11 4
162 2011102441241 RIDHA ANISA SOLDZU PARNGA 20, 3,75 19| 3,0263| ... | ... 22 3,4318
163 2011102441242 MUHAMMAD ABDILLAH NORJALI 19| 3,5789| 23| 2,8696| ... | ... 15 2,8
164 2011102441245 MUHAMMAD FATHURRAHMAN 19| 3,7105| 23| 3,65622| ... | ... 6] 3,256
165 2011102441250 VICTOR BENIEL CHITIGA 19 3,8684 23 3,6087 .. .. 18 0,8333

Lampiran 5. Model prediksi algoritma K-NN
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. K-NN % Performance (Performance (Classification))
A
k 5 (j)  main criterion first v (G
+/ accuracy v
weighted vote @
classification error % @
measure types MixedMeasures v @
kappa Q
mixed measure MixedEuclideanDistance ¥ 0 ,
weighted mean recall @
Lampiran 6 Data Training
NO NIM KELULUSAN | prediction(kelul )| SKS1 [ IPS1|SKS2|IPS2 |SKS3| IPS3 | SKS4 | IPS4 | SKS5| IPS5 | SKS6 | IPS6 | SKS7 | IPS7
1 17111024410001 TEPAT TEPAT 20.0 |3325| 19.0 |34474(19.0 | 36316 | 20.0 3.5 18.0 | 31667 | 21.0 [38571| 17.0 | 37941
2 17111024410003 TEPAT TEPAT 20.0 | 3.55 | 19.0 [33947 | 19.0 | 36842 | 20.0 | 3625 18.0 | 38333 | 23.0 (37174 | 17.0 | 38824
8 17111024410005 | TERLAMBAT TERLAMBAT 20.0 3.2 | 19.0 |32632|19.0| 3.0 20.0 | 3.05 18.0 3.0 20.0 3.1 17.0 | 31765
4 17111024410007 TEPAT TEPAT 20.0 | 3625 | 19.0 33947 | 19.0 | 36842 | 20.0 | 3075 18.0 | 35833 | 23.0 [36957| 17.0 | 36176
5 17111024410008 | TERLAMBAT TERLAMBAT 20.0 |3425]| 19.0 |31579|19.0 | 32895 | 20.0 3.05 18.0 2.25 18.0 |16111| 17.0 3.0
6 17111024410009 TEPAT TEPAT 20.0 | 3.45 | 19.0 |32368 | 19.0 | 31842 | 20.0 3.5 18.0 3.5 23.0 38478 | 17.0 | 35882
7 17111024410012 TEPAT TEPAT 20.0 3.3 | 19.0 |34737|19.0| 35263 | 20.0 3.75 18.0 | 33333 | 21.0 [38571| 17.0 | 37647
8 17111024410014 TEPAT TEPAT 20.0 |3275]| 19.0 | 36579 |19.0 | 35263 | 20.0 | 3575 | 18.0 | 34167 | 21.0 |37857| 17.0 | 35882
9 17111024410016 TEPAT TEPAT 20.0 |3375| 19.0 |38158 | 19.0 | 37105 | 20.0 3.9 18.0 | 38333 | 23.0 4.0 17.0 | 38824
| 10 | 17111024410021 | TERLAMBAT TERLAMBAT 20.0 | 3725 19.0 4.0 |19.0| 33684 | 20.0 1.4 18.0 0.5 17.0 3.0 20.0 3.4
11 1811102441003 | TERLAMBAT TERLAMBAT 20.0 3.3 | 19.0 |28421|19.0| 28684 | 20.0 | 2825 18.0 | 33333 | 21.0 [30714| 17.0 3.0
12 1811102441005 | TERLAMBAT TEPAT 20.0 | 2.95 | 19.0 [32632 | 19.0 | 31316 | 20.0 | 3525 18.0 3.5 23.0 [35652| 17.0 | 38824
13 1811102441006 TEPAT TEPAT 20.0 | 3.15 | 19.0 | 33684 | 19.0 | 31579 | 20.0 | 3625 18.0 | 36667 | 23.0 |37826| 17.0 | 39706
14 1811102441009 | TERLAMBAT TERLAMBAT 20.0 | 2875| 19.0 |18421(17.0 | 14118 | 18.0 | 26389 | 18.0 175 18.0 | 15833 | 18.0 | 21667
45 1811102441010 | TERLAMBAT TEPAT 20.0 |3175| 19.0 |33947 |22.0 | 31364 | 20.0 2.8 15.0 3.0 19.0 | 37368 | 17.0 | 35882
159 | 1911102441183 | TERLAMBAT TERLAMBAT 20.0 | 3.15 | 19.0 |31842 | 19.0 | 25526 | 20.0 | 3025 | 21.0 | 20714 | 17.0 |[32059| 22.0 |33182
160 | 1911102441186 | TERLAMBAT TERLAMBAT 20.0 3.3 | 19.0 | 27368 | 19.0 | 28684 | 20.0 | 2825 19.0 | 28684 | 19.0 |35263| 22.0 | 34545
Lampiran 7. Data Testin
NO NIM KELULUSAN | prediction(kelul )| SKS1 [ IPS1|SKS2 | IPS2 |[SKS3| IPS3 |SKS4 | IPS4 | SKS5| IPS5 | SKS6 | IPS6 | SKS7 | IPS7
1 17111024410002 TEPAT TERLAMBAT 20.0 | 3.45 | 19.0 (36.053|19.0| 3.5 20.0 3.3 18.0 3.5 23.0 | 3.587 | 17.0 |35.882
2 17111024410011 | TERLAMBAT TEPAT 20.0 | 2.95 | 19.0 3.5 |19.031.842| 20.0 3.2 18.0 3.25 21.0 |37.143| 16.0 | 3.875
3 1811102441008 TEPAT TERLAMBAT 20.0 [3.025| 19.0 |33.158|19.0 |31.579| 20.0 | 2.975 | 18.0 |28.333 | 19.0 (33.947| 20.0 | 3.775
4 1811102441017 TEPAT TEPAT 20.0 3.4 | 19.0 |31.579|22.0|29.545| 20.0 | 3.075 | 15.0 3.2 21.0 |3.881 | 17.0 |39.118
5 1811102441019 | TERLAMBAT TEPAT 20.0 | 2.85 | 19.0 (31.842|19.0|30.526 | 20.0 3.45 16.0 | 35.625| 21.0 [38.095| 17.0 |39.412
6 1811102441024 TEPAT TEPAT 20.0 |3.225| 19.0 (32.632| 19.0 (34.474| 20.0 | 3.425 | 18.0 |33.333 | 21.0 |32.381| 18.0 [35.833
Z 1811102441030 TEPAT TEPAT 20.0 | 3.25 | 19.0 |31.579|19.0 | 33.684 | 20.0 | 3.575 | 18.0 3.5 23.0 |36.957| 17.0 |39.706
8 1811102441032 TEPAT TERLAMBAT 20.0 |3.375| 19.0 (36.842|19.0|37.632| 23.0 |35.652 | 18.0 3.5 20.0 | 3.675 | 17.0 |37.941
9 1811102441036 | TERLAMBAT TERLAMBAT 20.0 | 3.15 | 19.0 (35.789|19.0|34.211| 20.0 | 3.325 | 18.0 2.75 18.0 3.5 17.0 |33.235
10 1811102441039 TEPAT TEPAT 20.0 |3.325| 19.0 |38.421|22.0|36.591| 20.0 | 3.525 | 15.0 3.5 21.0 |39.286| 17.0 |39.412
i i 1811102441041 TEPAT TEPAT 20.0 |3.275| 19.0 (36.316|19.0(33.947 | 20.0 | 3.475 | 18.0 | 30.833 | 21.0 | 3.619 | 17.0 |38.824
12 1811102441060 TEPAT TEPAT 20.0 | 2.95 | 19.0 [32.368|19.0|33.684 | 20.0 3.5 18.0 | 35.833 | 23.0 [37.391| 17.0 |36.765
13 1811102441063 | TERLAMBAT TERLAMBAT 18.0 3.0 | 19.0 |19.211|17.0|25.588 | 18.0 |33.611 | 18.0 |20.833 | 18.0 |30.833| 21.0 [30.238
14 1811102441067 TEPAT TEPAT 20.0 |3.375| 19.0 (35.526(22.0| 3.5 23.0 4.0 15.0 4.0 20.0 4.0 17.0 4.0
15 1811102441068 TEPAT TEPAT 20.0 [2.975| 19.0 (33.421|19.0|32.895| 20.0 3.8 18.0 | 35.833 | 23.0 (37.826| 17.0 |37.941
16 1811102441071 TEPAT TEPAT 20.0 [3.075| 19.0 [31.053|19.033.684 | 20.0 3i5 18.0 | 34.167 | 21.0 [37.381| 17.0 4.0
17 1811102441073 | TERLAMBAT TEPAT 20.0 | 2.75 | 19.0 |34.211|19.0 | 30.526 | 20.0 3.4 18.0 3.25 21.0 |35.476| 17.0 |37.353
52 1911102441181 | TERLAMBAT TERLAMBAT 20.0 3.1 | 19.0 |36.316| 19.0 | 27.368 | 20.0 3.35 21.0 | 23.571| 17.0 |39.118| 20.0 | 3.55
53 1911102441182 | TERLAMBAT TEPAT 20.0 3.4 | 19.0 [35.526|19.0 | 33.158 | 20.0 | 3.45 18.0 3.5 23.0 [39.348| 17.0 |37.353

accuracy: 71.70%

pred. TEPAT

pred. TERLAMBAT

class recall

29

Lampiran 8. Akurasi klasifikasi K-NN

true TEPAT

20

6

76.92%

true TERLAMBAT

18

66.67%

class precision

68.97%

75.00%




Row No.

10
"

12

25
26
27
28
29
30
31
32
33
34
35
36
37
38
39
40
41
42

43

45
46
47
48
49
50
51
52
53

55
56
57
58
59
60
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NIM MAHASI...
2011102441...
2011102441...
2011102441...
2011102441...
2011102441...
2011102441...
2011102441...
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2011102441...
2011102441...
2011102441
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2011102441...
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2011102441...

2011102441...
2011102441...

2011102441...
2011102441...

2011102441...

TERLAMBAT
TERLAMBAT
TERLAMBAT

TEPAT
TEPAT
TEPAT
TERLAMBAT

TEPAT
TERLAMBAT
TEPAT

TEPAT
TEPAT
TERLAMBAT
TEPAT
TEPAT
TEPAT
TEPAT
TEPAT
TERLAMBAT
TERLAMBAT
TERLAMBAT
TERLAMBAT
TEPAT
TERLAMBAT
TEPAT
TERLAMBAT
TEPAT
TEPAT
TERLAMBAT
TERLAMBAT
TERLAMBAT

0.800

0.800

0.400
0.600
0.600
0.400

0.800

0.800

0.800

0.800
0.800
0.600
0.600
0.200

0.200

0.800

0.400

0.200

0.800

0.200

0.400
0.200
0.800
0.600
0.800
0.200
0.200
0.600

0.600

0.400

0.400

0.800

0.200

0.200

0.600
0.400
0.400
0.600

0.200

0.200

0.200

0.200
0.200
0.400
0.400
0.800
0.800

0.200

0.600

0.800

0.200

0.800

0.600
0.800
0.200
0.400
0.200
0.800
0.800
0.400

0.400

0.600

0.600
0.200

SKS 1
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20

20
20
20
20
20
19
20
20
20
20
20
20
19
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
19
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20

IP SEMESTE...
2975

2975

3.675

3325

3.925

3700

4

3.675

3.550
3.600

3.300

3.850
3.750
2525
3.450
3.925
3.553
3725
3.850
3.850
2450
3775
3775
3.500
3.650
3875
3700
3.925
3.600
3750
2925
3525
3.925
3.700
3775
3.658
3.850
3.250

3.775

3.650
3.675

3.900

3.700
3.950

3575
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SKS 2

19
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19
23
19
19
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19

19
23
19
19
17
19
19
19
19
19
19
19
19

23

IP SEMESTE...
2895

2816

2974

3816

4

3.895

3.658

3.921
3.605

3.658

3816
3816
2132
3.526
3.684
3.457
3.921

3.921

3.289

3.158
3739

3mM

2895
3763
3421
3.868
1921
3.921

3632

3.605
3.630
3.684
3.368
3.556

3737

3816

3.895

3.605

3.632

SKS3
19

19
21
22

19

19
19
18
19
22
21

19
23

IP SEMESTE...
3211
3.263
2342
357
3727

3.842

2763

3.447

2816

3.263
3.605
2.167
3.053
3.204
3.548
3816
3.895
2342
2342
2342
2158
3.696
2682
3.947
2711
3.868
3.289
2974
1.556
3447
3500
3289
2816
3542
2816
3.447
2579
3.658
3474
2974

3789

2737
3684

3818

22

18

20

20

20

20

20

20

20

20

20

2(
2(
2(
2(
2(
1€
2(
20

1€
1€

1€

20

20

20

20

20

20

20

20

20

2
2
2
2
2
2
2
2
2
2
2

0

0

0

0

0

0

0

0

0

0

0



62
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7
72
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TERLAMBAT
TEPAT
TEPAT
TERLAMBAT
TERLAMBAT
TERLAMBAT

TERLAMBAT

0.400

0.200

0.600
0.400
0.400
0.600
0.800
0.600
0.800
0.400

0.400

0.800

0.800

0.600
0.600

0.800
0.600
0.800
0.800
0.400
0.800

0.600

0.800

0.800
0.600
0.800
0.800
0.800
0.800
0.400

0.200
0.600
0.800
0.200
0.400

0.600

0.800

0.400
0.600
0.600
0.400
0.200
0.400
0.200
0.600

0.600

0.200

0.200

0.400
0.400

0.200
0.400
0.200
0.200
0.600
0.200

0.400

0.200

0.200
0.400
0.200
0.200
0.200
0.200

0.600

0.800
0.400
0.200
0.800
0.600

20
20
20
20
20
20

20
20
20
20
20
20
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20
20
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20
20
20
20
20
20
20
20
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20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20
20

3700
3.575
3.950
3.850

3.625

3632
2925

3.550

3.900
3750
2950
3.950
3750
3816

2775

3.875
3325
3.900
3.950
3700
3675
3.850
3.400
3775
3700
2825
3.875
3775
3.850

3725

3.625
3.900
3.800
3275
3750
3.950
3350
3.650
3475
3775
3700
3725

3575

3.842
2553
3816

3816

371
3217
3500
3816
3816
3.658
371
1.952
3.895
3.895
3.804
2526
3816
3816
3.895
3.895
3.763
371
3.263
3.605
3.447
3737
371
3.447

3.684

3.842
3.921
3.789
3.895
3.816
3816
3.868
3737

371

3.789
3.553
3.684
371
3.526
3.605

3.632

321
0.526
2471
2.184
3.842
3684
3333
2105
3579
3.886
3395
2947
2176
3.500
3.684
3.833
1.395
3.605
3.474
1.947
3.553
3.395
3.395
3.368
371
2921
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Lampiran 10. Hasil prediksi angkatan 2020 menggunakan model K-NN

A prediction(KELULUSAN)

32

Polynominal

3

16

23

20

16

23

17

16

20

23

18

16

23
20 '

20

20

18

16

20

16

20

20

20

20

23

16

24

16

Least Most
TERLAMBAT (74) TEPAT (91)

TEPAT

Open visuslizations



33

SKRIPSI AULIA KHOFIFAH
SYAMSURI

by Teknik Informatika Universitas Muhammadiyah Kalimantan Timur

Submission date: 26-Jul-2024 08:52AM (UTC+0BO0)

Submission 1D: 2422496798

File name: cek_turnitin_aulia_-_AULIA_KHOFIFAH_SYAMSURLdocx (234.1K)
Word count: 4442

Character count: 26880



34

SKRIPSI AULIA KHO FIFAH SYAMSURI

ORIGIMALITY REPORT

19, 16+ 10«

SIMILARITY INDEX INTERMET SOURCES PUBLICATIONS

PRIMARY SOURCES

dspace.umkt.ac.id

Internet Source

smart.stmikplk.ac.id

Internet Source

b

lib.unnes.ac.id

Inteérnet Source

repository.unmuhjember.ac.id

Internet Source

2 8

pdfcoffee.com

Internet Source

H

docplayer.info

Internet Source

B

Submitted to STT PLN

Student Paper

0

jutif.if.unsoed.ac.id

internet Source

ejournal.itn.ac.id

Internet Source

kil

STUDENT PAPERS




RIWAYAT HIDUP

Aulia Khofifah Syamsuri, dilahirkan pada tanggal 5 Agustus 2003 di Berau,
Kalimantan Timur. Penulis adalah anak kedua dari dua bersaudara dari
pasangan Bapak Ir. H. Kujang M.Si dan Ibu Dra. Hj. Syamsuriati Penulis
memulai Pendidikan di TK ABA II Tanjung Redep selama 1 tahun dan lulus
pada tahun 2008. Kemudian melanjutkan Pendidikan di SD 018 Tanjung
Redep selama 6 tahun dan lulus pada tahun 2014. Penulis melanjutkan
Pendidikan ke jenjang Sekolah Menengah Pertama di SMP Negeri 14 Berau
selama 3 tahun dan lulus pada tahun 2017. Selanjutnya penulis melanjutkan
Sekolah Menengah Atas di MAN 1 Berau selama 3 tahun dan lulus pada tahun 2020. Pada
tahun yang sama, penulis mendaftar kuliah dan diterima di Universitas Muhammadiyah
Kalimantan Timur, Jurusan Teknik Informatika.

35



